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ABSTRACT 

 

This research develop a model of decision rules of WEKA version 3.6.2 by learning 

decision tree pattern based on the credit limit review or called Auto review. The study applies J48 

and ID3 for selecting a suitable decision model. The results found that the pattern of the decision 

model from J48 technique is better than ID3 technique because ID3 has too many level of 

decision hierarchy. The accuracy rates of J48 technique is better than ID3 Technique such as 

correctly classified rate, incorrectly classified rate, true positive rate or recall rate, false positive 

rate and precision rate. 

We develop the web application for predicting a chance of Bank Overdraft Account 

that can be possible to review credit limit to extend the maturity date by using PHP and import 

decision tree models direct from WEKA application. There are 33 experts in credit analysis 

evaluated the effectiveness and quality of application, the overall result are in middle level and 

average is 3.35 out of 5.  
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��'�	-!����ก>?� ��(	�1,	ก��01)��+$����
ก��0�0���
�
#���(	+�� �1�����-01)�������������ก	�ก��.#���>�0�0���
�
#�	�+����
 ����1
���ก�ก>?��
()	�+%	-��
+� 0�'
�1' �.()	�����6�%�	�!���������#$���$!����������#ก���!ก����.#)���#�
��	+� 

�� ��$�
ก�����ก#$%&'���()	
����ก������ก��%�$ก����()	�,-
%	

��������
���3#$�	�������
3!��N#���#
�� 2 78�- �(	 ��������01)�#���()	;&)
�1�0��0����01)���N#���#
����6�
$�������%	
����-5��ก#�%	
5����� �1����01)���3#$�	���ก�������#ก������#$���$!���!ก���
	-��
�ก���#$ ก��	1ก78�-��&)
�(	 ��������01)0�0���
�
#� ;&)
�1�0��0����01)��6�3!��N#���#
��
��('	
���
 �(	 ��()	�!ก���+$����	�����#�#���()	�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��1-���	-���� ��������01)0�0���
�
#� 
�1����01)���3#$�	���ก��.#���>�0�0���
�
#�%	
�� �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �101)�ก��*&
������
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ก����$	�-���  � ���*����ก.#���>�������4������6��!ก���$1���	-!����ก>?�01)ก����$ ก4��0��ก��
	�����#���%-�-������ก����$	�-���  �		ก+� ;&)
�!ก����������*����
�
#���'�" ��	+�+$� ,$-
+�������6���	
-()�%	�#���()	����	1ก���'
 $�
��'� �.()	��6�ก���ก�+%�� �����ก����������01)�#���()	  
3!��#��-�&
�1����#$01)����������!�$���ก��0�����(	
%�	�!������-�ก�����ก��
��0�0���
�
#�
$�
ก���� �����6�01)��%	

���#��-���'
�1' 

 
 
 
 
 
 
 
 
 

�	���� 1.1  �� ������
��0�0���
�
#�����$#� 
 

 
 
 
 
 
 

 
 
 

�	���� 1.2  ������	
ก���ก�+%�� ������
��0�0���
�
#� 
 
1.2 ��	�	
�	�� !�" 

1. �����!�01)*!ก���.���กก��0�����(	
%�	�!������*��������ก��ก��.-�ก�>�,	ก��01)�� �1
�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��+$����ก��0�0���
�
#� +$���#
��(	+�� 

�!ก��� ��������01)�#���()	 ����0�0���
�
#� 3!�0�0���
�
#� 

 �!ก��� ��������01)�#���()	 ����0�0���
�
#� 3!�0�0���
�
#� 
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2. 3�ก��.-�ก�>�,	ก��01)�� �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��+$����ก��0�0���
�
#� 	���ก#$��ก
�����!�01)*!ก���.���กก��0�����(	
%�	�!� �1����*!ก��	
��������()	*(	��(	+�� 

3. �����!�01)*!ก���.���กก��0�����(	
%�	�!� �����*���+����-�ก�����,$-.�:����6�
,���ก��.-�ก�>�,	ก��01)�� �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��+$����ก��0�0���
�
#� +$���(	+�� 

4. ,���ก��.-�ก�>�,	ก��01)�� �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��+$����ก��0�0���
�
#� �����*
���
�������
��%	
��������01)3!��ก1)-�%�	
 +$���(	+�� 

 
1.3 ��$�%�&����'���ก	&� !�" 

1. �.()	9&กM����1-��01-��!����,��$�ก����$�#���01)*!ก���.�$��-�#51ก�������ก%�	�!�%	

ก��0�����(	
%�	�!� ก�����กก����#
%	

��0�0���
�
#� 

2. �.()	.�:��,���ก��.-�ก�>�,	ก��01)�� �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��+$����ก��0�0���
�
#�  
3. �.()	�����#�0�9���#%	
3!����
��01)�1��	����#05#��.%	
,���ก��.-�ก�>�,	ก��01)�� �1

�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��+$����ก��0�0���
�
#�  
 

1.4 �����$���ก	&� !�" 
1. ก���#��-�1'���%�	�!��� �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �101)��-�%���!�ก�����ก��0�0���
�
#����
���� 

������
�$(	��ก���� 2556 *&
�$(	�ก��-�-� 2557 �����6�%�	�!�%	
�!ก���01)	-!�������$!��%	

78�-.#���>��#���()	5��ก#� SME %	
5�����ก��
9�1	-�5-� ���ก�$ (�����) ������0�'
�#'� 13,765 
��4��	��$ ,$-0��ก�����
%�	�!��������ก��$����#�ก���#��-		ก��6� 2 ��$ ,$-����ก>?��$(	�%	

%�	�!���6�������
��$%�	�!� 

2. %�	�!���$��ก��6�%�	�!�ก��0�0���
�
#���'
����$(	��ก���� 2556 *&
�$(	��#
���� 2557 
������ 12,893 ��4��	��$ ��$�1'������������1-��!����0$�	�,��$�,$-,���ก�� WEKA  

3. %�	�!���$01)�	
��6�%�	�!�ก��0�0���
�
#� %	
�$(	�ก��-�-� 2557 ������ 872 ��4��	��$ 
��$�1'���������������#�����#05#��.,���ก��.-�ก�>�,	ก��01)�� �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��+$����
ก��0�0���
�
#�  

4. 3!��#��-0��ก����$��(	ก�	�0�#�#�0�01)��6�%�	�!������-01)�����ก��.#���>�������ก�ก>?�ก��
0�0���
�
#����%�	�!�01)��6�3�ก��.#���>� ������ 5 �	�0�#�#�0� +$��ก� Utilization, LTV , 
Movement, Payment ��� Class  
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5. ��������� 01)�����6��
()	�+%�.()	ก��.-�ก�>���
���#��-�1' +$��ก� �	�0�#�#�0� Utilization, 
LTV, Movement ��� Payment ;&)
��6�%�	�!���������01)�#���()	�����*��+$���ก%�	�!��� �1�
#�ก!�
��#ก�ก#��� �1%	
�!ก�����-��'�" 

6. �	�0�#�#�0� Class ��6�%�	�!�%	
3�ก��.#���>������ �1��'�" 3����ก>?�ก��0�0��
�
�
#���(	+�� ��(	��
���#��-�1'��1-ก��� I���������J ��(	�������ก��0�����(	
%�	�!�$��-�#51
�����ก%�	�!� ��1-ก����������1'��� I����J (Class) 

7. 
���#��-�1'���,���ก�� WEKA ��	����)� 3.6.2 �������������3�%�	�!��������
,��$�
ก����$�#��� ��()	
��ก��6���	����)�01)��������ก��0��
��������
<���$�������;	=������01)�����
ก��.�:��,���ก��.-�ก�>�,	ก��01)�� �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��+$����ก��0�0���
�
#�  

8. ก����1-��!��!����ก����$�#���%	

���#��-�1' ����#51ก�������ก%�	�!� (Classification) %	

�0��#�ก��0�����(	
%�	�!� (Data Mining)  

$�
��'� ��('	��%	

���#��-�1' 3!��#��-�&
%	ก����*&
�2.��������01)�ก1)-�%�	
ก��%	��%�
%	
ก���#��- .��	�ก��	��
	#
���กก��%	
ก��0�����(	
%�	�!� ก�����ก������
�������	
��(	
,��$�ก����$�#���01)�ก1)-�%�	
.	��
�%� 

 
1.5 �&�+",�'����	-�.	!�/-0&�� 

1. �1,���ก��.-�ก�>�,	ก��01)�� �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��+$����ก��0�0���
�
#� �.()	���
3!����
��01)��	
ก����$���������������6� ��(	�����#�,	ก��01)�� �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �1%	
�!ก���
01)	-!�������$!��%	
���	
��'� ��+$����ก��0�0���
�
#���(	+�� �.1-
�$ 

2. 0�����0��ก���	�*��%�	�!���(	.-�ก�>�,	ก��01)�
�
#���#ก�ก#��� �1��+$����ก��0�0��
�
�
#� %	
3!����
��0��+$�
��--#)
%&'�  

3. 0�����3!����
����4���.���%	
���ก�ก>?���������-����� " 01)*!ก��������.#���>�����1
3���	3�ก��.#���>�0�0���
�
#����������� 

4. 0�����0���*&
0�9���#%	
3!����
��01)�1��	����#05#��.%	
,���ก��.-�ก�>�,	ก��01)
�� �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��+$����ก��0�0���
�
#� 
 
1.6 � "	
2���'�3�	� 

�
#�ก!���#ก�ก#��� �1 (Bank Overdraft) (�#�Mก  ��-�#���$��, 2553, �. 21-22) ���-*&
 
�
#�ก!�01)5�����	�����#����������(	ก#�ก��01)�1������	
ก���.#)����.���	
%	
�
#�0��������1-�
��ก#�ก�� ,$-5�������.#���>���������������	
ก������
#�������1-�%	
�����ก#�ก�� ;&)
3!�ก!�
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�������*0����-ก����#ก�
#��ก#��� �1 ��ก�� �1�
#�7�ก�����0�� �1ก������-���+$� ,$-01)3!�ก!���
0��ก��		ก��4��.()	��)
���-����#���������#ก��+$���-���
�
#����01)+$��ก�
ก��+��������
5�����
���3!�ก!� ���������1'01)�ก#$%&'���กก����#ก�ก#��� �1�1'��*!ก�#$$	ก��1'-���	����01)5�����ก����$  

ก��0�0���
�
#� (Credit Review) ���-*&
 ก��01)�*����ก���
#�+$�.#���>�*&
����
��1)-
01)	���ก#$%&'�ก���
�
#�01)+$�	�����#+��ก���!ก�����-�$" �����()	��-�����3���+����.����
��6���#
0�
5��ก#�%	
�!ก���	�����1)-����
+� ��(	�1������1)-
01)	����+�������*�������1'�(�+$� 
,$-�2.��	-��
-#)
������1)-
ก���#���()	�����0�
#�ก!���#ก�ก#��� �1�
#� (Bank Overdraft) 01)�!ก���
�����*������-�
#�+$�,$-
��-���	�����3#$���*�����
����ก01)�*����ก���
#�	�����#+�� $�
��'� �&

��	
�1ก��ก����$����1ก��0�0���
�
#�%	
�!ก��������-�01)ก����$ �������%�	�!�01)����.()	ก��
0�0���
�
#���'� ,$-�*����ก���
#������%�	�!���ก������#ก��0��5��ก���0�
ก���
#� ก���#$��	
�������3!ก.��5����
" ������
�*����ก���
#�ก���!ก�����-��'�" �����ก	�ก��.#���>� 

�������	
 (Model) �(	 ������01)���-��ก��������	%�	�!����
" �.()	�����%�	�!�
�������'�+������ก���ก�+%�� �� �������	
�1���-�����0 ���� �������	
��#
���-�- 
(Description Model) �������	
�
01)������.����� (Static And Dynamic Model) ���
�������	
0�
�>#�9����� (Mathematics Model) ��6���� (Jiawei Han, Jian Pei & Micheline 
Kamber, 2011) ���,-���%	
�������	
 �(	 0���������-�$����������������-��ก���#�������
%�	�!� �1���������()	*(	 3!����
�������*0�������%��������	
��4���.+$���$���%&'� �������	

��
�����0�����*���+�0$�	
�0����M-����*��ก��>�01)	�����-+$� ���()	
�(	01)�����ก��
����
�������	
 +$��ก� ก���%1-�,���ก��$��-��M�0�
�	�.#���	�� ก�����,���ก�� Spread 
Sheet ก������!��0�
�>#�9���������*#�# ���*&
ก�����,���ก���#�������%�	�!������4��!�	()�" 

Utilization �(	 ��$������	-��%	
�������
#�01)�1ก����#ก����ก#��� �1%	
�� �1�
#�ก!�
��#ก�ก#��� �1��	�
�
#�01)+$����	�����#��������*��#ก�ก#��� �1+$� 

Loan To Value ��(	 LTV �(	 ��$����������1'�#�0�'
�#'���	�!�������ก���ก��%	

�!ก��� 

Movement �(	 ��$������	-��%	
�������
#��%��-		ก ��(	��1-ก��� ��-ก�����()	�+��
0�
�� �1 ��	�
�
#�01)+$����	�����#��������*��#ก�ก#��� �1+$� 

Payment History �(	 ������#ก�����-�������1'%	
�!ก��� ;&)

���#��-�1'���������#ก�����-
�������1'-�	����
 24 �$(	� 

Class �(	 3�ก��.#���>������ �1�
#�ก!���#ก�ก#��� �1��'�" 3����ก>?�ก��0�0���
�
#�
��(	+�� ,$-�1���%�	�!���6� Pass ��� No 



 

 

 

 

����� 2 

��	
�� �
��� ��������	��������ก���	���� 

 
2.1 � �	�!�"��
� ก #�$ ���#"�� �%�ก�� ('(�)�) 

������ก��	
���
��
� ���ก�� (�����) (2556) ก�����	������ !�"��#�! 27 �ก���� 2488 '()
*�+����(�ก#��,
-��+���#)�.�
�/��(���(�ก#��,
-'��	0�)�#
*#
/�01 2520 03���.���04�������
,�56�
-#�!���	6�/�+76��� !�'()�	6�8�ก/�9��04������. 5 ��	0�)�#
 '()�04�������#�!/�+.�6ก��
#�	ก���	6��
��	��."	��'ก�(:ก�+����ก6�'()(:ก�+�.���(  

ก���0(�!
�'0(	����	7����9��	������ก��	
���
��
� ���ก�� (�����) ����	��� 
1. 3 �ก���� 2550 ���� �����! >�!	�04�7?�.��ก���	6��, !���

��
���������	@(ก*�+.��(�

�+��ก(	ก���04�,����6��#�	���ก6�ก�.������ก��	
���
��
� 
2. 14 ก��A�,���- 2551 ������B ��+�> ��ก6�ก��.�6C�# ���� '�00D��( ��@�+ (�7 ���ก�� 

(�����) (GECAL) #��/�+,��-�76��� !���	������B��6.@�����0�)��5�+�
() 17 '()����� 
GECAL �0(�!
�� !��04� .�6C�# �
��
� '�00D��( ��@�+ (�7 ���ก�� (�����) (AYCAL) 

3. 8 ��C�
� 2552 ������B ��+�> ����+������� ��*��� �, !���

��
 ���ก�� (�����) 
(AIGRB) '() .�6C�# ��*��� ���-� (0�)�#
*#
) ���ก�� (AIGCC) #��/�+������B ��76�#��,
-
�,6!�����0�)��5 32,800 (+��.�# ��O��76��� !��,6!����� 21,900 (+��.�# �	6�8�ก�,6!����� 18,600 
(+��.�# '()������"�.�������6��,6!�����0�)��5 222,000 .��� 

4. 9 ก��
�
� 2552 ������B ��+�> ��ก6�ก��.�6C�# >���Q�� �>��-"67�>7 ���ก�� (CFGS) 
>�!	�04�.�6C�#/���� ���	.�6C�#����6ก�� �6�����-����!�'�( ก��T0 �6	�- ���ก�� #��	��� CFGS �04����!	
/�U:+/�+.�6ก��*�@��*Q'��>-@�
�V,�)76��� !�#�!/�+#)�.�
��?�04��(�ก0�)ก�� ��7���ก"�� 163 
'��	#�!"0�)�#
 '()�04�#�!�:+��ก/���� "
��7"�7�6X �	6��6�(+�" 

5. 5 ,Y
�6ก�
� 2552 ������B ��+�> �����ก6�ก���	6��, !�U:+.�6@A���	���� '�00D��( 
/�0�)�#
*#
 #��/�+���ก6�ก���	6��, !�(:ก�+���

��
��	������B ��6.@���Z"���� '()#��/�+7��7�"�
76��� !���

��
��	�������,6!�������ก 36% �04� 42% ��	76��� !��"� ก��U�"ก���ก6���	���� ���
��! 0�)�#
*#
 ��+�ก�.������#��/�+������B ก(�
�04�U:+/�+.�6ก��.�������6���
/�9�#�!7��/�
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0�)�#
*#
 �+"
����"�.��������"�
�/��)..��กก"�� 3 (+��/. '()/�+.�6ก��(:ก�+�ก"�� 8 (+��
��
 

6. 25 �ก���� 2555 �5)ก���ก������������6������6 ��Z���./�+������B 
�����6�ก����.@�����ก6�(:ก�+���

��
/�0�)�#
*#
��	������\��	ก	'()�>�!
	*\+'.	ก6�	���-
0�����!� ���ก�� (HSBC) >�!	0�)ก�.���ก6�.�������6� ���ก6�76��� !�7�"�.���( ���ก6�76��� !�
�7�	���6�#��,
- ���ก6��	6�8�ก7�"�.���('()��^"'(ก�	6� 

7. 18 ���"��� 2556 �6�>:.6�6 
:��Q�� *Q'�����
( ก��T0 (MUFG) ��+����04�,����6��
#�	���ก6�ก�.������B '#����� �����! 

 
2.2 
	�'('��+���),��-�����$ �.$�+! / 

7����ก	���
�COก6�ก���(�	 (2549) 76��� !� ���
?�	 ������/�ก����+�?�	ก��/�+76��+�
'().�6ก�� @�
7�99�"���)��/�+� �/������ @�
76��� !�����
:�/��:0��	76��+�'().�6ก�� �� �
�
:�/��:0��	�	6�กZ*�+  

/�#�	�
�CO
�7��-��	"�� ���"
�
�COก6�/��)..�
�COก6����������(�กC5)ก��/�+
#��,
�ก�#�!*��7���(ก�� ก(��"� � .�	���"
�
�COก6�������"���+�	ก��/�+76��+�'().�6ก��#�!
��กก"��#��,
�ก�#�!�����
:�/�03���.�� /��5)#�!.�	���"
�
�COก6������#��,
�ก���( �/�+�ก6�
�"���+�	ก�� ��	���� ��ก��ก��@��#��,
�ก�7�"�#�!��( �/�+����*0/�+U:+#�!���"���+�	ก��/�+
#��,
�ก�'()ก��/�+�ก6�0�)@
��-*�+/������ @�
���+��ก(	"���)��ก������)� �'ก���+���	��6�/�
����� ก�����7��ก��/�+#��,
�ก����	a /��)..�
�COก6�กZ�)��0�)76#�6A�,��ก���� 

 
2.3 
	�'+�'1��"/ �(	2��+���),��ก�� ����$ �.ก��  

7����ก	���
�COก6�ก���(�	 (2549) �"��7��,���-�)�"��	76��� !�ก�.�)..�
�COก6� 
@�
��A��ก���	6��04�7�"�7�	�7�6�/�+�ก6�ก��/�+#��,
�ก�/�A���
�COก6�*�+�
��	��0�)76#�6A�, 
��6!���กก��#�!���"
�
�COก6�#�!����
*�+��กก"���"���+�	ก��/�+���
 #��/�+�ก6�7�"���!"*�(��ก
�)..�
�COก6�ก(�
�04�ก������	6�/��:0'..���	a ���� ก������	6�U����)..������,�56�
- 
�04��+� ��ก�������"
�
�COก6�#�!���"���+�	ก��/�+���
��กก"��#��,
�ก�#�!�����
:� กZ�)*0��ก:+�	6�
�� ���76��� !���ก���"
�
�COก6�#�!��.����	6� @�
���������ก�.��
�04�������	#��'()/�+�04�
��� !�	� ���"
/�+ก�����7��#��,
�ก���กU:+���*07:�U:+ก:+ /�+�04�*0�
��	��0�)76#�6A�, @�
U:+ก:+����
*��"���)�04�ก�5�ก��/�+�@
.�
�����(	.0�)��5��	A����O �� �A����ก�� ��Z��	6���กก��
ก:+
 ���(������)?:ก���*0/�+���
 >�!	�04�ก�����V���	6�#�!��!"*�(ก(�.��+�7:�A���
�COก6���ก����	 
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2.4 
	�' 4����	5�����+���),�� (A6�Cก  ��
�6�����-, 2553, �. 9 - 22) 
1. �"�����
��	76��� !� Joseph French Johnson ��ก�
�CO
�7��-��"����6ก�� /�+�6
����	

76��� !�*"+"�� lCredit is the power to obtain goods or service by given a promise to pay at a 
specified date in the futurey   

76��� !� � � �"��7����?#�!�)*�+��>�!	76��+��� �.�6ก�� @�
ก��/�+�����!�7�99�"���)
����)� ����"��#�!ก�����*"+/������  

��ก�6
���+�	�+�'7�	?�	�	�-0�)ก�.��	76��� !� 3 7�"� *�+'ก� 
1.1 �"��7����? ���
?�	 �"��7����?��	U:+ก:+#�!�)7�+�	�"������� !�? �/�+0�)��กC-���

U:+/�+ก:+�ก6��"����!�/�"�� ��ก/�+76��� !�'ก�U:+ก:+'(+" U:+ก:+��
�ก
A�,�,�
	,�#�!�).�6������ก���	�-ก�
*�+�
��	��0�)76#�6A�, ���,����ก6���	�	�-ก����69ก+�"��+�*�+�
��	
�!	
 � '()����
*�+�,�
	,�ก�.
ก�����
����)����/������ 

1.2 ก��*�+��>�!	76��+�'().�6ก�� ���
?�	 U:+ก:+�+�	����	6���ก��ก:+
 �����*0/�+/�+��	���
"��?�0�)7	�-��	ก��������676��� !� 

1.3 �����!�7�99�"���)����)� ����"��#�!ก����� ���
?�	 ,���7�99���"�ก���)�"��	U:+ก:+��
���U:+/�+ก:+#�!�)���	6������
����)���� A�
/�"���� ��)
)�"(�#�!ก�����*"+ 

2. �"�����
��	76��� !� /�ก�5�ก:+
 ��	6����0�)�"(กz���
',�	'(),�56�
-  
ก��ก:+
 ��	6� ���0�)�"(กz���
',�	'(),�56�
-? ��04�7�99�
 �/�+76���0( �	 #�!��

"��?�'��	7�99��04��	6���� �������� 650 .�99��6*"+ ��	��� 
l���"��
 �/�+76���0( �	 � � 7�99�>�!	U:+/�+
 �@��ก���76#�6X/�#��,
-76���6�/�+*076��

*0���� �04�0�6��5��ก�����/�+'ก�U:+
 �'()U:+
 ��ก(	"���)� �#��,
-76�0�)�A# ��6� '()0�6��5
�������
"ก��/�+'#�#��,
-76�>�!	/�+
 ����� 7�99�
���.�6.:�5-����� !�7�	��.#��,
-76�#�!
 �y 

3. �(�กก��,6���5�/�ก���( �ก/�+76��� !��)
)7���'()76��� !��)
)
�" 
@�
#�!"*0'�(�	#�!����	�	6�#��#�!/�+�, !�ก�������6����ก6�����ก 2 '�(�	 � � ��ก7�"�

��	��+���	 �� ����
ก"�� l#��y '()��กก��ก:+
 � 7�����.�(�กก��/�ก��,6���5�"��ก��#�!ก6�ก���)
(	#��/�76�#��,
-?�"�'()76�#��,
-�����"�
����� �"��)�( �ก/�+�	6�#����ก'�(�	/� '()?+���ก
�( �ก/�+"6��ก��ก:+
 ��)/�+76��� !�0�)�A#/�'()���)
)�"(�'../� ���(�กก��,6���5��
:� 3 �:0'.. 
��	��� 

3.1 ,6���5�����(�กก����.�:�����)
)�"(� (Maturity Matching Approach)  �(�กก�� � � 
ก�5�#�!ก6�ก���+�	ก��(	#��/�76�#��,
-?�"� ���� �, !�> ��#�!�6� ����� '()��0ก�5- �"�/�+76��� !�
�)
)
�" �� !�	��ก76�#��,
-?�"���(����� �+�	/�+�)
)�"(����,�7��"� /�ก��#�!�)7�+�	��
*�+
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'()7����?���	6�������)����*�+ /�ก�5�ก6�ก��#�!�+�	ก��(	#��/�76�#��,
-�����"�
� ���� �, !�> ��
76��+���+��+�� �"�/�+76��� !��)
)7��� ����  76��� !��	6�ก:+�.6ก�ก6�.�9�� (Bank Overdraft) �� ����
ก"��
"	�	6�@��� #��	��� �, !��04�ก���7�6�7A�,�(��	��	ก6�ก��/�+���	6�#���,�
	,����ก��> ��76��+��� �
.�6ก�� /�7?��ก��5-#�!ก6�ก���+���
�� ก6�ก��กZ������04�#�!�+�	7����	76��+�*"+�, !���
/�0�6��5
��ก������ก��6� '()�� !�����
*�+กZ���*0����)�����	6��+�,�+����ก�.��
 ��ก����"	�	6���	.�9���	6�ก:+
�.6ก�ก6�.�9��#�!��
������6*"+ กZ�)ก(�.���	��	��6�'()7����?/�+�04��	6�#�������"�
�/�ก6�ก��
���*0*�+��ก�� !�
a ��ก"���)76��7���)
)�"(���	7�99�ก:+
 � 

3.2 ,6���5�����(�กก��#�!�����+�	�7�!
	 (Aggressive Approach) �(�กก��� � /�
7?��ก��5-#�!�������ก�.��
��	76��� !��)
)7����!��ก"���������ก�.��
76��� !��)
)
�" ก6�ก�����
,6���5��( �ก/�+76��� !��)
)7��� �, !������(	#��/�76�#��,
-?�"���	ก6�ก�� �(�กก������+��7�
 � � 
76�#��,
-?�"��������7�+�	��
*�+*��#��ก�.��.ก�����
����)���� ���#��/�+@�ก�7#�!�)*��7����?
����	6������
����)����A�
/��)
)�"(�#�!ก������������+�	7:	 

3.3 ,6���5�����(�ก�"��0(��A�
*"+ก��� (Conservative Approach) �(�กก��� � ก6�ก��
���/�+���'�Z	76��� !��)
)
�"#�!��ก������)
)�"(�ก������)� ������+�	��� '��������"���7�!
	
�� !�	�"��U��U"���	�������ก�.��
(�
��"/������ ��	���� .�	ก6�ก���������	6�#��#�!��( �/�+
��ก76��� !��)
)
�"*0(	#��/�76�#��,
-�����"�
�#�!��7A�,�(��	7:	'()7����?��
� ��� �
'0(	�04��	6�7�*�+��Z" 

4. 0�)�A#��	76��� !� '.�	���(�กC5)���	a *�+��	��� 
4.1 0�)�A#76��� !�'.�	���(�กC5)��	ก������)� � *�+'ก� 76��� !�����)����	���
" (Single 

Payment Credit) '()76��� !�U���7�	 (Installment Credit) 
4.2 0�)�A#76��� !�'.�	����)
)�"(� *�+'ก� 76��� !��)
)7��� (Short Term Credit) �04�

76��� !�#�!��ก������)
)�"(�����)� �A�
/�  1 01 76��� !��)
)0��ก(�	 (Intermediate Term 
Credit) �04�76��� !�#�!��ก������)
)�"(�����)� ����	'��  1 - 5 01 '()76��� !��)
)
�" (Long Term 
Credit) �04�76��� !�#�!��ก������)
)�"(�����)� ����	'��  5 01 ����*0 /�#�	0z6.��6@�
#�!"*0�6
�
���
ก76��� !�#�!��ก������)
)�"(�����)� ����	'��  1 01����*0"�� l76��� !��)
)
�"y  

4.3 0�)�A#76��� !�'.�	����(�ก0�)ก�� *�+'ก� 76��� !�#�!���(�ก0�)ก�� (Secured Credit) 
76��� !�#�!*�����(�ก0�)ก�� (Unsecured Credit) 

4.4 0�)�A#76��� !�'.�	���(�กC5)��	U:+/�+76��� !� *�+'ก� 76��� !���O.�(�� �76��� !�
7����5) (Public Credit) ���� ��^"�	6��(�	 ,���.�����O.�( ก��ก:+
 �#�	��	��	��O.�(#��	/�'()
���	0�)�#
 '()76��� !�/�A����ก�� (Private Credit) *�+'ก� 76��� !�#�ก0�)�A#��	7?�.��
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ก���	6� (Banking Credit) '()76��� !�ก���+� (Trade Credit) �� �ก��/�+����6�"������)�	6����76��+�
�)�"��	ก6�ก���:��+��+"
ก����	 �"�?�	ก����ก���7�������, !��)��#����	ก6�ก�� �04��+� 

 

2.5 ��	���ก� �+	�(�
	�' 4�  
5�	�-  @,�6X,YกC����#- (2556, �. 16 - 29) /��������C
-�+����"���:+���	a ��ก

7A�,'"�(+��#�	�������6��.��"'()"6��ก��'7"	���"���:+��	ก(��"
�	*���04��)..�)�.�
.
�#��#�!�"� '�"#�	ก��'7"	���"���:+ ����	��� 

1. ก��(�	U6�(�	?:ก �04��"���:+#�!*�+��กก��0�6.��6'(+"�����*0/�+/����"���*0 
2. �"��.�	��69 �04��"���:+#�!*�+��@�
*������6���ก��� 
3. �"���� !��� ���.�������
�0�)�,5�#�!7 .#����'��@.��5 
4. �"���:+��กU:+�:+ �� ���ก0���9- �� �U:+���!
"��9 
5. �"���:+��ก0�)7.ก��5-��6	 �� �0�)7�#7��U�7 
6. �"���:+��กก���
�!	�:+ �� �ก���:+'�+	 
7. �"���:+��กก��������U( �� 2 "6�� � � 

7.1 ก��������U('..�6���
 (Deductive Method) �� �"6�������� �04�ก���+���
�"���:+��กก���กZ.�".�"��+��#Z���6	/�9�*0���+��#Z���6	
��
 '(+"7��0U( ก�����"���:+�:0'..
��� ��67@���6( (Aristotle) �04�U:+/�+�04���'�ก ���
ก"�� lSyllogistic Methody  �� � lAristotle 
Deductiony 

7.2 ก��������U('..��0��
 (Inductive Method) �� �"6����0��� �04�ก���+���
�"���:+��กก���กZ.�".�"��+��#Z���6	
��
*0���+��#Z���6	/�9� '(+"7��0U( �04�#YCz�ก����
����U(/�'..��	 Q���>67 �.��� (Francis Bacon) >�!	���"���6���Z��+�'
+	'()�+�	ก��'ก+*�
���������	#YCz�ก���+����"���:+'..�6���
��	��67@���6( (Aristotle)  �:0'..ก�����"���:+
'..��0��
 '.�	��ก�04� 2  '.. � �  

7.2.1 ��0��
'..7�.:�5- (Perfect Induction) �04�ก�����"���:+@�
ก���กZ.
�".�"��+��:(#�ก���"
��	0�)��ก� (Population) #�!�)
�กC�  

7.2.2 ��0��
'..*��7�.:�5- (Imperfect Induction) �04�ก�����"���:+@�
ก��
�กZ.�".�"��+��:(��ก.�	���"
��	0�)��ก� (Population) #�!�)
�กC� '(+"���U(#�!*�+*0�+�	�6	"��
�04�ก��
�กC���	0�)��ก�#��	��� 

8. "6��#�	"6#
�
�7��- ��ก'�"�6���	 ���-( ���-"6� (Charles Darwin) #�!*�+����:0'..
ก���+����"���:+#��	'..�6���
'()��0��
��/�+/�ก�)."�ก�����"���:+#�	"6#
�
�7��-�������6 
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@�
"6��ก���+����"���:+'..��� ���
ก"�� "6��ก��������-��0��� (Deductive-Inductive Method) � �
ก��/�+"6��ก�������������.�� ����	7���6O��ก��� '(+"/�+"6����0����กZ.�".�"��+��:(�, !�
#�7�.7���6O�� ����� ���-� �6"��� (John Dewey) *�+0��.0��	'�"�6���	ก(��"#�!���
ก"�� 
lReflective Thinkingy @�
'.�	�������ก��'ก+039����ก�04� 5 ������� '()/��"(���������
ก"�� 
l"6��ก��#�	"6#
�
�7��-y 0�)ก�.�+"
  

8.1 ก�����039�� (Problem)  
8.2 ���	7���6O�� (Hypothesis)  
8.3 �กZ.�"��"��+��:( (Collection of Data)  
8.4 "6����)�-�+��:( (Analysis of Data)  
8.5 7��0U( (Conclusion) 

 
2.6 ก� �%��(',�����'4� (Data Mining) 

ก��#����� �	�+��:(�04��#��6�#�!/�+7�����.ก��"6����)�-�+��:( �, !��+����"���:+#�!��
0�)@
��-��กO���+��:(����/�9� (Knowledge Discovery in Databases - KDD) @�
��
�
�(�ก
7?6�6 �(�ก�56�
�7��- '()ก�����
��:+��	��� !�	��ก� @�
��� !�	��ก�/�#�!������
?�	@0�'ก��
"6����)�-�+��:(#�!�6����	*"+/���� !�	���,6"����- ��ก�)#��ก�.�+��:(����"����
�(@�
���@����6 
�"���:+#�!*�+�)'7�	��ก��/�(�กC5)#�!�04��:0'.. (Pattern) กz (Rule) '()�"��7��,���-#�!>���
�
:�/��+��:(��(������ 

"6��ก��#�!�)#��/�+@0�'ก��"6����)�-�+��:(#�!�6����	/����,6"����-���
��:+�+��:(        
(��ก76#�6X  ,���"	
-
�ก��, 2556, �. 42) �� 2 '�"#�	 � � 

1. ก��"6����)�-�+��:(@�
ก�����
��:+�+��:(/�����#�!����������.����
�*"+(�"	��+� 
(Supervised Learning) �, !�/�+�04�'..'U�/�ก��"6����)�-�+��:( �� ����
ก"���04�ก��7��
���,6"����-��ก�+��:(#�!?:ก�������
�'�"�����.*"+���
.�+�
'(+" 

2. ก��"6 ����)�-�+��:(@�
*����ก������
���������.*"+(�"	��+� (Unsupervised 
Learning) �04�ก��/�+@0�'ก�����,6"����-#��ก��"6����)�-�+��:(@�
ก�����"����� ���� �
�"���(+�
�(�	ก�� �� �#�!���
ก"�� �:0'..�"��7��,���-ก����	�+��:(@�
���@����6 

2.6.1 �:0'.."6��ก��"6����)�-�+��:(��	ก��#����� �	�+��:( ����	��� 
1. "6�����'�ก�+��:( (Classification) �, !�/�+/�ก��,
�ก�5- (Prediction)  �� ��, !�ก��

#����
U( �� ��, !�ก������)�������. "6������),
�ก�5-�+��:(���@���(�+�'..#�!*�+��กก��
���
��:+�+��:(/����� 
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2. "6�����"��7��,���-��	�+��:( (Association) "6�����/�+7�����.�+����"��7��,���-��	
�+��:(��
ก��#�!�ก6�����>���ก��.��
a  

3. "6�����ก(����+��:( (Clustering) "6�����/�+�, !����ก(����+��:(#�!��(�กC5)�(+�
ก��*"+
�+"
ก�� 

2.6.2 ����O��/�ก��"6����)�-�+��:(�+"
�#��6�ก��#����� �	�+��:( 
/�01 2539 .�6C�# Daimler Chrysler .�6C�# SPSS '().�6C�# NCR (��ก76#�6X  ,���"	
-


�ก��, 2556, �. 10-12) *�+��"�ก��ก���������O����	ก��"6����)�-�+��:(�+"
ก��#����� �	�+��:( 
���
ก"�� lCross-Industry Standard Process for Data Mining: CRISP-DMy 0�)ก�.�+"
 6 ������� 
��	��� 

1. �������ก��#���"����+�/�039��#�	���ก6� '()"�	'U�'�"#�	�����6�ก���. ��	�+� 
(Business Understanding) 

2. �������ก���กZ.�".�"� ก����"�7�. '()"6����)�-�+��:(#�!����04��+�	/�+/�ก��
"6����)�-�+��:( (Data Understanding) 

3. �������ก������
��+��:( (Data Preparation) � � ก��0��.0��	��5A�,�+��:(/�+�
:�/�
7A�,#�!7����?���*0/�+/�ก��#����� �	�+��:(*�+  "6��ก��#�!/�+7�����.ก������
��+��:( (V"�"��5 
�,Z��
6�6, 2556; Jiawei Han, Jian Pei & Micheline Kamber, 2011) �� 4 "6�� ��	��� 

3.1  ก��#���"��7)����+��:( (Data Cleansing) � � ก�����ก���+��:(/�ก�5��+��:(
��6	*��7�.:�5-�� ������#�!�����
*0 (Missing Value) 

3.2 ก��U7���+��:( (Data Integration) � � ก��U7���+��:(#�!�".�"�����ก
'�(�	�+��:(#�!���	ก�� �, !�(��"��>���>+����	�+��:( (Data Redundancies) '()��"
(�039���"��
*��7���(+�	ก����	�+��:( (Data Inconsistencies)  

3.3 ก��'0(	�+��:( (Data Transformation) � � ก��#�����-��(*(>- 
(Normalization) �+"
ก��'0(	����+��:(/�+�
:�/���"	7���a ���� (0,1)  

3.4 ก��(��:0�+��:( (Data Reduction) � � ก�����ก���+��:(/�+�
:�/��:0'..
ก)#����� 0�)�
��, ��#�!/�ก���กZ.�+��:(  

4. �������ก��"6����)�-'()��ก'.. (Modeling) �, !�/�+*�+�:0'..�� �@���( 
5. �������ก��"��0�)76#�6A�,��	�:0'..�� �@���( (Evaluation) "�����"��?:ก�+�	 

��	���"��?�0�)7	�-#�!���	*"+�� �*�� 
6. �������ก�����U((�,�-#�!*�+��กก��"6����)�-�+��:(*0/�+/�+�ก6�0�)@
��-����	�-ก� 

(Deployment)  
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2.7 !�	�%���ก���'4���� C4.5 ( ,� J48 
��"���'�ก�+��:('.. C4.5 �� �/�@0�'ก�� WEKA ���
ก"���#��6� lJ48y (�7?�
�    

"6���� �	, 2553, �. 52) �04���(ก��6���7�����.ก�����'�ก�+��:(/�ก(����#��6�'U�A�,�+�*�+
���76�/� (Decision Tree) �04�'..���(�	�� �@���(ก�����76�/�#�	�56�
�7��-7?6�6 /�+7�����.
��#�	�( �ก#�!��#�!7�� ����)7�����./�+�, !�'ก+039��#�!*��>�.>+�� '()��#�	�( �ก�, !�ก�����76�/�
�+�
 ���������	'U�A�,�+�*�+���76�/� � � ��"
/�+U:+/�+	����	��Z�A�,�"���	�:0'..ก��
���76�/�����������   

 

�����7�"��"������)�04� =  
�"������)�04�#�!�)�ก6�����ก��5-

 

�"������)�04�#�!�)*���ก6�����ก��5-
 

 
'U�A�,�+�*�+���76�/��04�'..���(�	#�!*�+��กก�����
��:+�:0'..�	�-0�)ก�.#�!/�+

/�ก�����76�/�@�
@0�'ก�����,6"����- �, !�,
�ก�5-�� �����)�������.#�!�"��)�04����
�(�กก���"������)�04� ��ก�+��:(���#�!/�+�, !�ก�����
��:+���� ก�����
��:+'..������
ก"�� lก�����
��:+
'..����:y(Supervised Learning) (76#�6@��  ��ก��7ก�(A6.�(, 2551; Jiawei Han, Jian Pei 
&Micheline Kamber, 2011; N. Vandana Sawant, Ketan Shah & Vinayak Ashok Bharadi, 2011) 
�	�-0�)ก�.��	'U�A�,�+�*�+���76�/� �� 4 7�"� ��	��� 

1. Root node � � node '�ก��".�7�� 
2. Branch � � ก6!	ก+��7�����	 node ��#��	ก6!	�+��>+�
 (Left Branch) '()ก6!	�+���"� 

(Right Branch)  
3. Child � � (:กa ��	 Branch 
4. Leaf node � � node #�!�
:�(����.7��#+�
 
Berry, Michael J.A. & Linoff, Gordon S. (2004, pp. 166 - 167) *�+�0��
.�#�
.

(�กC5)��	ก�����'�ก�+��:(*"+"�� ก�����'�ก�+��:(��(�กC5)�(+�
ก�.ก���(���ก�7- 20 ���?�� 
@�
#�!U:+�(�������!	a ,
�
���+��������.@�
�)?�����?����6	ก"+�	'(+"���
a '�.(	*0�� !�
a 
���ก6��"����!�/�'()7����?�).������.*�+"��76!	����� ��)*� 

Ohlhorst, Frank. (2013, p.4) /�+�6
����	ก��#����� �	�+��:( (Data Mining) *"+"�� 
lData Mining is process in which data are analyzed from different perspectives and then turned 
into summary data that are deemed useful. Data Mining is normally used with data at rest or with 
archival data. Data Mining techniques focus on modeling and knowledge discovery for predictive, 
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rather than purely descriptive, purposed�an ideal process for uncovering new patterns from data 
sets.y 

ก�)."�ก��7�+�	'..���(�	 (Model) �� �ก��7�+�	@���(���#YCz���	ก��#��
��� �	�+��:( �+�	��ก��'.�	�+��:(��ก�04� 2 ��� �+��:(���'�ก ���
ก"�� Training Data �04��+��:(#�!
/�+7�����.7��@0�'ก�����,6"����-/�+#��ก�����
��:+�:0'..039��'()���+�7��0 '(+"���*0
7�+�	�04�'..���(�	�� �#�!���
ก"��@���( '()�+��:(���#�!7�	 ���
ก"�� Testing Data �04��+��:(#�!/�+
7�����.#�7�.0�)76#�6A�,��	@���(#�!@0�'ก��"6����)�-�+��:(�����+�,.��ก�+��:(��� 
Training Data "�����"��?:ก�+�	����� !�? ���ก�+�
�,�
	/� #��	��� ������	�+��:('()�:0'..ก��
�( �ก/�+�+��:(�, !�ก�� Training '() Testing ���������
:�ก�.�"���+�	ก��'()�"�����!
"��9��	U:+
"6����)�-�+��:( 

	��"6��
���*�+#��ก��0�)�"(U('()"6����)�-�+��:(@�
/�+@0�'ก�� WEKA �"��-��!� 
3.6.2 >�!	���"��7����?,6�
C#�!U:+/�+7����?�( �ก*�+"���)#��ก��'.�	�+��:(�, !�ก�����
��:+ 
(Training) '()�, !�ก��#�7�. (Testing) @���('../�*�+/����"���
"ก�� 

 
2.8 ���	��������ก���	���� 

0D
)��
  ก��5
-A�"��6 (2556) *�+#��ก��"6��
�ก�!
"ก�.03���
#�!���6#�6,(�������"��
'���
����	ก�����'�ก�+��:(�+"
�#��6�ก��#����� �	�+��:( �0��
.�#�
.�)�"��	��(ก��6��� Naïve 
Bayes Simples '() ID3 '�"#�	ก��"6��
*�+��+�/�+��Z�?�	�"��7����9��	�������ก������
��+��:(
ก���ก��7�+�	@���( @�
#��ก��'.�	�+��:(������
��:+�:0'..@���(��ก�04� 2 ��� ���
ก"�� ��� A 
'()��� B @�
���"��'�ก���	��	�+��:(��	#�!ก�����ก(�������+��:(/�'��()'��#�6.6"#- >�!	�����	
�+��:(��� B ���"��()���
�'()���"���04���ก(�กC5-#�!������ก"����� A ��ก����#��ก��"6����)�-
�0��
.�#�
.U(ก��#�(�	��ก#��	 2 ��(ก��6��� ,."�� ก�����ก(�������+��:(#�!�"��()���
�'()��
�"���04���ก(�กC5-#�!������ก"���)#��/�+ก�����'�ก�+��:(���"��?:ก�+�	
6!	���� '(),."�� 
��(ก��6��� Naïve Bayes Simple ���"��7����?/�ก�����'�ก�+��:(#�!��ก"�� ID3  

�
��	*�กZ��� U:+"6��
��0�)��Z�#�!,6���5�'(+"��Z�"�� '�+"����(ก��6��� Naïve Bayes 
Simple �)��0�)76#�6A�,/�ก�����'�ก�� �,
�ก�5-�+��:(*�+��ก"�� ID3 ��6	 /�'	���	ก�����*0
��6.�
���U:+/�+	����� !�a ���"��
��	
�ก#�!�)��6.�
/�+.���(��(��������	��Z�A�,�"���	
�:0'..ก�����76�/�#�!������*�+ /��5)���
"ก����(ก��6��� ID3 �04���(ก��6���/�ก(���'U�A�,
�+�*�+���76�/� (Decision Tree) >�!	����������+��ก����6.�
�:0'..ก�����76�/��04�'..'U�A�,
#�!��+�/�	��
 '�����+��7�
 � � /�ก�5�#�!�+��:(������
��:+���:0'..ก�����76�/�'..���
"ก�� '()��
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�����.#��	��Z��+"
'()0�6�7� ��(ก��6��� ID3 �)*��,
�ก�5-�"������)�04���	�����.��	
�:0'..ก�����76�/���	ก(��"  

ก��*��'7�	U(ก��,
�ก�5-��	��(ก��6��� ID3 ��� U:+"6��
���"����Z�"���04�#��	�������
'()����+�
 �����
:�ก�.ก��*0/�+ก�.	��'��()0�)�A# 	�����"��()���
���ก�+�
�,�
	/� ���� ?+�
���*0/�+ก�.	��"6�6�V�
@�� กZ�)? �"���04�������� �,��).�	����	�+�	/�+�"���:+�"�����!
"��9�V,�)
��	',#
-����a ��0�)ก�.ก�����76�/� '��7�����..�		�����*������04��+�	/�+�"��()���
�/�
ก��,6���5�#�!
��	
�ก>�.>+����ก �� ��,�
	'���+�	ก�������./�A�,�"� �� ��, !�"��?�0�)7	�-#�!
�)���*0�04�'�"#�	/�ก��#��	��#�!�ก�!
"�+�	���*0�#������ >�!	ก�5�������ก(��"*�+"���04�����+�
��	
��(ก��6��� ID3 

��ก����U(�+�	�+� U:+"6��
��	*�+����+���'()�+��7�
/�'��()0�)��Z�#�!��กก��"6��
����	
ก�����,6���5�0��.0��	/�+������ ,�+��ก�.#�(�	���:0'..ก�����76�/�#�!����)7�#�!7����ก
��(ก��6���� !�a ��	#�!�)'7�	*"+/�	��"6��
����	��� 

5�O,�  ��#�������5 (2552, �. 43 - 62) *�+#��ก��0�)
�ก�-/�+"6��ก�����'�ก�+��:( 
(Classification) ��	�#��6�ก��#����� �	�+��:(@�
/�+�#��6� Classifiers.Trees.J48 ��	@0�'ก�� 
WEKA #��ก��0�)�"(U("6����)�-���:0'..@���(��ก�+��:(U(ก�����
���	��ก���
�����
�
#��� @�	���
�����
�#��� 7?�.��"6��ก��0��	ก��0�)�#
 ก�	.�9��ก��ก�	#�,*#
 #�!�.
ก��
�กC����	'��01 ,.
. 2547-2549 ����"� 4 ��
"6�� *�+'ก� �56�
�7��- A�C���	กYC QD76ก7- '()
���� �, !����U((�,�-��ก@���(���04�'�"#�	7�����.,
�ก�5-U(ก�����
���	��ก���
�/�����01
03���.��  

��กก��
�กC�"6��
��� #��/�+U:+"6��
���"���� !���!�"���#��6� Classifiers.Trees.J48 ����)
7����?�����0�)
�ก�-/�+ก�.	��#.#"�"	�	6�*�+�������
"ก�� 

�7?�
�  "6���� �	 (2553, �. 38 - 73) *�+#��ก��0�)
�ก�-/�+"6��ก�����'�ก�+��:( 
(Classification) ��	�#��6�ก��#����� �	�+��:(/�ก�)."�ก��������676��� !� @�
 *�+#��ก��"6��
��6	
�0��
.�#�
.0�)76#�6A�,��	��(ก��6���#�!��/�@0�'ก�� WEKA  ����"� 3 ��(ก��6��� *�+'ก� 1) 
�#��6�ก�����'�กก(���'.. Dicision Rules : Part �� �/�@0�'ก�� WEKA  ���
ก"�� 
Classifiers.rules.PART 2) �#��6�ก�����'�กก(���'.. Dicision Tree : C4.5 �� �/�@0�'ก�� 
WEKA  ���
ก"�� �#��6� Classifiers.Trees.J48 '() 3) �#��6�ก�����'�กก(���'.. Dicision Table 
�� �/�@0�'ก�� WEKA  ���
ก"���#��6� Classifiers.Decision Table @�
#��ก��0�)�"(U(�+��:(
�, !�"6����)�-���:0'..@���(��ก�+��:(#�!/�+0�)ก�.ก��,6���5�������676��� !���	.�6C�#��ก���
�("	(67>6!	 ���ก�� ���	'��01 ,.
. 2545 - 2550 ����"�  17,964 7�99� ��ก����"6����)�-�0��
.�#�
.
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�"��?:ก�+�	��	'��()@���('()�( �ก�:0'..#�!����)7���	ก�.�"���04���6	��ก#�!7�� @�
U(
"6��
*�+����( �ก@���(#�!*�+��ก�#��6� Classifiers.rules.PART �� !�	���"��?:ก�+�	'()������U(
7���(+�	/�#�	���ก6���ก#�!7�� '()����:0'..�	 !��*���	ก(��"*07�+�	�04�@0�'ก�����'�ก
(:ก�+�"���04�(:ก�+�ก(������� �*���� 

��กก��
�กC�"6��
�+�	�+� U:+"6��
���"����Z�"�� �:0'..ก�����76�/�#�!*�+��ก�#��6�
Classifiers.rules.PART �04�(�กC5)��	ก��/�+����� !�� >�!	����)ก�.ก�����*0���
��04�@0�'ก�� 
'��*������)ก�.ก��#�!�)�����/�+��6.�
'ก�U:+/�+	�� �,��)���ก��/�+�ก6��"��7�.7�'()��+�/�
U6�,(��*�+ 

76#�6@��  ��ก��7ก�(A6.�( (2551, �. 48 - 92) *�+#��ก��"��0�)76#�6A�,��	�������
"6����"���'�ก C4.5, ADTree '() Naïve Bayes /�ก�����'�ก�+��:(ก��>�ก>���76!	�7,�6�7�����.
*0�C5�
-�)�"��	0�)�#
 *�+U(7��0"�� ��"���'�ก'��()��"���+����+��7�
'�ก���	ก�� /�'	��"��
?:ก�+�	��"���'�ก ADTree /�+����"��?:ก�+�	*�+�� �
:�#�!��"	�+�
() 94 - 97 '�������+�	/�+�"(�/�
ก��0�)�"(U(���ก"����"���'�ก� !�a �5)#�!��"���'�ก C4.5 '() Naïve Bayes /�+�"(�/�ก��
0�)�"(U(/ก(+���
	ก��  ��"���'�ก C4.5 7����?#����
�+��:(#�!*����76!	�7,�6�>�ก>���*�+�� �
:�#�!
��"	�+�
() 99.0 - 99.9  '()��"���'�ก Naïve Bayes 7����?#����
�+��:(#�!��76!	�7,�6�>�ก>���*�+
�� �
:�#�!��"	�+�
() 21.0 - 84.4 '()�)��กก"����"���'�ก� !��� !��,6!�������	�+��:(ก�����
��:+#�!
7:	���� 

��กก��
�กC�"6��
��� #��/�+U:+"6��
���"���� !���!�"���#��6���"���'�ก C4.5 �� �#�!
@0�'ก�� WEKA ���
ก"�� lClassifiers.Trees.J48y ����)��0�)76#�6A�,/�ก�����'�ก�+��:(#�!�� 
'()����)7����?�����0�)
�ก�-/�+ก�.	��#.#"�"	�	6�*�+ 

���6��  ����)��5�
- '() 0�)7	�-  0��5��,(ก��	 (2553) *�+#��ก��"6��
��6	�0��
.�#�
.
0�)76#�6A�,��	��(ก��6��� C4.5 '() Bayesian Networks ,."�� Bayesian Networks ��
0�)76#�6A�,/�ก�����'�ก�+��:(*�+��ก"����(ก��6��� C4.5 ��	*�+���@���(ก�����'�ก�+��:(��	 
Bayesian Networks *0,�����04��)..7��.7���ก�����76�/�'..���@����6���*(�-7�����.ก��
�( �ก7���"6�����
���	��ก
�กC��)��.����
�กC� 

��กก��
�กC�"6��
��� #��/�+U:+"6��
*�+#��.?�	����+�
��	ก�����'�ก�+��:(�+"
��(ก��6��� 
C4.5 #�!*������)ก�.	��.�	0�)�A# 

�@���  ����ก�( '() ��(�����-  ���7ก�(��
 (2554) *�+#��ก��"6��
��6	�0��
.�#�
.
0�)76#�6A�,��	��(ก��6��� Decision trees (J48) '()��(ก��6��� Bayes (BayesNet) ��กก��
0�)�"(U(�+��:(�, !�"6����)�-���:0'..@���(��	@0�'ก�� WEKA  ,."�� ��(ก��6��� Decision 



18 
 

 

trees (J48) ���"��7����?/�ก�����'�ก�+��:(�+���U:+�(.�(�กA�C�*�+��ก"�� ��(ก��6��� Bayes 
'()��0�)76#�6A�,/�ก��,
�ก�5-?:ก�+�	�V(�!
�+�
() 71.97 

��กก��
�กC�"6��
���  #��/�+U:+"6��
���"���� !���!�"��ก��"6����)�-�:0'..@���(�+"

@0�'ก�� WEKA  @�
�( �ก/�+�#��6� Classifiers.Trees.J48  ����)�04��#��6�#�!����)7�'()�"�
�����0�)
�ก�-/�+ก�.	��#.#"�"	�	6� 

 



 

 

 

 

����� 3 

��	��
���
�����
 
 

�������	�
��
��ก��
��	�ก�����������
��ก��ก����
	������
�  ก�����!�������	��"
ก��
�#���ก$�%��� $%��
��ก�� WEKA ��%������ 3.6.2  ��	�#�ก����
	������
�  ก�����!����$%�
$�%��� �.�
����ก��� �ก�ก�� �.�
�
��/	�$��!�0ก�� ��ก��� ����������0��1��� ��1�0����2%��ก��/� 
2556 45���2%�ก��	�	� 2557 ��ก����7��8�9���
��ก��8	�ก�:��%ก�!�
� �.�
����ก��� �ก�ก�� �.�

��7���� ก��� ��������� �
��
��ก;:�ก���#�����   Web Application ��	���F�;� PHP ���
��
	ก�����
�  �����ก�����!������ก�
��ก�� WEKA ��	��� ����
ก��
������I��0� I�ก��
8	�ก�:��
�7������ �
/���4�ก��%��0���2�%42% ���!%�/��%�ก� /����
���������"��ก��1�2%7�0 ��ก
��%	�8
	��� ��	���%
	��ก
�	�ก� ��� 
	 ��"
����	 �
����0%7
�
� 

 
3.1 �������ก�����	������  

1. ก#�1��
����K�
L.1���ก���#�����	 
2. �กK �� ���$�%����
��ก
�	�$�%� 
3. M5ก;�����#�/����$����ก� $�%��� 
4. M5ก;���
�  ���������ก���#�����	 
5. M5ก;�1�/�������8��������ก
�	�ก� ��/��/ก���#��1�2%�$�%��� 
6. ������
	�$�%����1�%	�0��
�  �
�8��%������� 
7. 
�����I�$�%������/����2%ก��
�  ������
��1���!� 
8. 8�9���
��ก��8	�ก�:�  
9. ��!% �
��ก��8	�ก�:�ก� ก��
Q� ���������� 
10. 
������I�
��!��"�F�8$%��
��ก��8	�ก�:� 
11. !��
I�ก������	 
12. �กK �� �����2�%1� �#��!�%������8��8���0��������	 
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3.2 ���ก�� !"�	#�$���%$����&'(&�ก������
 
1. S�������� 7���ก0 ���/%�8����%�� Notebook  
1.1 OS : Windows 8 (64-bit) 
1.2 Processor : Intel Core i5 CPU 1.80 GHz 
1.3 RAM : 4.00 GB 
1.4 Hard Disk : 500 GB 

2. i%j������ 7���ก0 
2.1 ����
��ก�� Microsoft Office 2010 (Access, Excel, Word, Power Point) 
2.2 �
��ก�� WEKA ��%������ 3.6.2 
2.3 ����
��ก�� Appserv (Apache2.2, MySQL, PHP5) 
2.4 �
��ก��%��4
���	���%2��s 7���ก0 EditPlus3, Sublime Text ��� SnagIt 

 
3.3 ��
�	�"�&�ก�����	���ก������
  

 
�������� 3.1  ��	�������ก���#�����ก������	 ������0��2%�����/� 2556 x !��1�/� 2557 
 

')��	�"� (	�$��) 

 

������� 

�.#. ,.
. 
.#. %.#. ก.,. %�.#. 	%.
. ,.#. %�.
. ก.#. -.#. 

1. ก#�1��

����K�
L.1�
��ก���#�����	 

    
 

       

2. �กK �� ���
$�%��� 

 

           

3. M5ก;�����#�
/����$����ก� 
$�%��� 
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�������� 3.1 (�0%)   
 

')��	�"� (	�$��) 

 

������� 

�.#. ,.
. 
.#. %.#. ก.,. %�.#. 	%.
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������
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$�%��� 
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���/����2%ก
����� 
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�
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�������� 3.1 (�0%)   
 

')��	�"� (	�$��) 

 

������� 

�.#. ,.
. 
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. ก.#. -.#. 

12. �กK �� ���
��2�%1�  
�#��!�% ���
���8��8� 
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/�,��� 3.1  ก�� ��ก������y����ก�����/���1�$�%��� �������y�� CRISP-DM 
 

 

 

 

Business Understanding 

Data Understanding 

Data Preparation 

Modeling 

Evaluation 

Deployment 

Database 



23 
 

 

�������	�
��#�����ก������	���$����%�����y�� CRISP-DM 
��ก% ���	 6 $����%� 
����
� 

1. $����%�ก���#�/����$����
L.1����"��ก�� (Business Understanding) 
��2�%���กก�� ��ก���#�����ก
�	�ก� ���� ���������$%� �.�
����ก��� �ก�ก�� �.�
���� 

%	�0��/���/� /������$%�����1����
�"��/���8
	�1�5��/� i5���#��1�����1����
�!����2�%�0��%2��7�07��
�� /���!���ก��ก��!% 4��$�%����0���ก/���
�%	�0��/�����������%	�0���ก:z�1�2%�
�%ก�!�
���
7���� ก��� ���������1�2%7�0 ������� �82�%%#���	/���!���ก�ก0����1����
�!����2�%�1�!����4�#�
ก��!% 4��$�%������	���%��0�  �.�
����s ��7���� ก��� ���������1�2%7�0����
/����
��7

7����ก��%	�8
	�7� �

L���	%�7� ����
����#������
��ก% ก��8����:�� ��������� ����

1��ก�ก:z���2�%�7$%	0��7� I������	�5��
���/���
����#�/�������1�0�
�7����กก���#��1�2%�$�%�����

��	�ก�����ก� ���� ���������$%� �.�
����ก��� �ก�ก�� �.�
���ก�0�� ���8�9���
���
��ก��
8	�ก�:��%ก�!�
� �.�
����ก��� �ก�ก�� �.�
��7���� ก��� ���������  

2. $����%�ก���กK �� ��� ก������!%  ������/���1�$�%��� (Data Understanding) 
��กก���#�/����$����
L.1����"��ก��$������ I������	�5�7���#�ก��M5ก;�����กK �� ���

$�%��� �.�
����ก��� �ก�ก�� �.�
$%���ก/���
�%	�0��/�������$%�{|�	8����:�!����2�%"��ก�� SME $%�
"��/��ก���M�
%	�"	� �#�ก�� (�1���) ����/	�$��!�0ก�� ��ก��� ����������0��1��� ������0��2%�
�ก��/� 2556 45���2%�ก��	�	� 2557  �#��������!��� 13,765 ��K//%��� ���#�ก�����/���1����
/����2%ก�%���� �����
��
��$�%���
L���	!#�/�.s �
������ก��8����:����1��ก�ก:z�ก��� ���
������ �#���� 4 �%���� ���� ���$�%����
��
��I�ก��8����:��0� �.�
����s I0���ก:z�ก��8����:�
�1�� ���������1�2%7�0 �#���� 1 �%���� ���� ����
�� 5 �%���� ���� 7���ก0 Utilization, LTV, 
Movement, Payment ��� Class 

3. $����%�ก�����
	�$�%��� (Data Preparation) 
ก�����
	�$�%��� I������	7���#�ก��� 0�$�%��� �.�
����ก��� �ก�ก�� �.�
 �#���� 13,765 ��K/

/%��� %%ก�
�� 2 ��� ��	�����2%�$%�$�%����
���ก:z���ก��� 0� ����
� 
3.1 $�%��������ก�
��$�%���ก��� ��������� ������0��2%��ก��/� 2556 45���2%�

!��1�/� 2557 �#���� 12,893 ��K//%��� ����
����!#�1�� ��
	���������!% ��������	�
��ก�� 
WEKA  

3.2 $�%�������
�!%��
��$�%���ก��� ��������� $%���2%�ก��	�	� 2557 �#���� 
872 ��K//%��� ����
����!#�1�� 
������
��!��"�F�8�
��ก��8	�ก�:��%ก�!�
� �.�
����ก��� �ก�ก��
 �.�
��7���� ก��� ���������  
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ก���
��$�%��� (Data Transformation) ����~;�
ก���#��1�2%�$�%������	��"
ก��
�#���ก$�%������� ��%��#�ก���
��/0�$�%������
��กK %	�0����
�  �����$ �1��
����
�  ��� 
(Nominal) �����
� �82�%��ก��ก����	$�%����
���ก�ก��7
 ��"
ก�� /2% �1�� 0�/0�$�%���%%ก�
���0�� 
1�2%�
��ก��0� (Cluster) ก��� 0��0��$�%����
��1���!� 4�ก��%����!%�/��%�ก� /����
������$%�
��� ���
I��0%/0�/���4�ก��%�$%�ก��8	�ก�:� i5��/0�/���4�ก��%��
�!��1�2%��#��
� ���
����� 0� %ก
�0�I���8"���กก��8	�ก�:����� �
/����0���2�%42%1�2%7�0 i5�����1K�I���������ก4�������"
ก��!����
��
�  �������ก���$�%�����
	�����  �
/�� (Supervised Learning) 

�%���� �����
�7�0��%��#�ก���
��$�%����1�%	�0����
 Nominal /2% �%���� ���� Class  
��2�%���ก$�%���4�ก�กK %	�0����
�   Nominal ��
	 ��%	���� ��	�
/0�$�%����
�� No ��� Pass !0��
�
���%��#�ก���
��$�%����1�%	�0����
�   Nominal �
�#���� 4 �%���� ���� 7���ก0 Utilization, 
LTV,  Movement ��� PaymentHistory ��	���%
	�ก���
��$�%��� ��������
� 3.2 

 
�������� 3.2  ก���
��$�%���$%���0���%���� �����1��
�� Nominal 

 
��2�%�7$ก���
��$�%���$%��%���� ���� LTV 
--Query1 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.LTV_txt = ">100" WHERE (((IS_Src.LTV)>1)); 
--Query2 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.LTV_txt = ">80-100" WHERE (((IS_Src.LTV)>0.8 And 
(IS_Src.LTV)<=1)); 
--Query3 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.LTV_txt = ">75-80" WHERE (((IS_Src.LTV)>0.75 And 
(IS_Src.LTV)<=0.8)); 
 

      Cluster  No. 

Attribute 
1 2 3 4 5 6 7 

LTV <=75 >75-80 >80-100 >100 Deposit CleanLoan NoData 

PaymentHistory Bad Good NoData     

Utilization <=80 >80-90 >90-95 >95-100 >100 NoData  

Movement <10 10-14.99 15-19.99 >=20 NoData   
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--Query4 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.LTV_txt = "<=75" WHERE (((IS_Src.LTV)<=0.75)); 
--Query5 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.LTV_txt = "CleanLoan" WHERE (((IS_Src.LTV2)="Clean")); 
--Query6 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.LTV_txt = "Deposit" WHERE (((IS_Src.LTV1)="����{�ก")); 
--Query7 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.LTV_txt = "NoData" WHERE (((IS_Src.LTV2)="#N/A" Or 
(IS_Src.LTV2) Is Null)); 
��2�%�7$ก���
��$�%���$%��%���� ���� PaymentHistory  
--Query8 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.History_24M_txt = "Good" WHERE 
(((IS_Src.History_24M)="Yes")); 
--Query9 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.History_24M_txt = "Bad" WHERE 
(((IS_Src.History_24M)="No")); 
--Query10 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.History_24M_txt = "NoData" WHERE (((IS_Src.History_24M) Is 
Null Or (IS_Src.History_24M) ="#N/A")); 
��2�%�7$ก���
��$�%���$%��%���� ���� Utilization  
--Query11 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.Utilization_txt = ">100" WHERE (((IS_Src.Utilization)>1)); 
--Query12 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.Utilization_txt = ">95-100" WHERE (((IS_Src.Utilization)>0.95 
And (IS_Src.Utilization)<=1)); 
--Query13 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.Utilization_txt = ">90-95" WHERE (((IS_Src.Utilization)>0.9 And 
(IS_Src.Utilization)<=0.95)); 
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--Query14 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.Utilization_txt = ">80-90" WHERE (((IS_Src.Utilization)>0.8 And 
(IS_Src.Utilization)<=0.9)); 
--Query15 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.Utilization_txt = "<=80" WHERE (((IS_Src.Utilization)<=0.8)); 
--Query16 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.Utilization_txt = "NoData" WHERE (((IS_Src.Utilization) Is 
Null)); 
��2�%�7$ก���
��$�%���$%��%���� ����  Movement 
--Query17 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.Movement_txt = "<10" WHERE (((IS_Src.Movement)<0.1)); 
--Query18 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.Movement_txt = "10-14.99" WHERE (((IS_Src.Movement)>=0.1 
And (IS_Src.Movement)<0.15)); 
--Query19 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.Movement_txt = "15-19.99" WHERE (((IS_Src.Movement)>=0.15 
And (IS_Src.Movement)<0.2)); 
--Query20 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.Movement_txt = ">=20" WHERE (((IS_Src.Movement)>=0.2)); 
--Query21 
UPDATE IS_Src SET IS_Src.Movement_txt = "NoData" WHERE (((IS_Src.Movement) Is 
Null)); 
��2�%�7$ก����2%ก$�%����82�%�#�7

�����I�ก� �
��ก�� WEKA  
--Query22 
SELECT IS_Src.ID AS ID_Hint, IS_Src.Utilization_txt AS Utilization, IS_Src.LTV_txt AS 
LTV, IS_Src.Movement_txt AS Movement, IS_Src.History_24M_txt AS 
PaymentHistory,IS_Src.Auto_Review_Class AS Class  
FROM IS_Src  
WHERE (((IS_Src.Utilization_txt)<>"NoData") AND ((IS_Src.LTV_txt)<>"NoData") AND 
((IS_Src.Movement_txt)<>"NoData") AND ((IS_Src.History_24M_txt)<>"NoData"))  
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ORDER BY IS_Src.ID; 
4. $����%�ก�����/���1����%%ก�   (Modeling) 
4.1 �#�$�%����
� 7�� �กK �� ���7�� ��$����%�ก��������
	�$�%���  ���$� �!�0

ก�� ��ก���
��$�%����1�%	�0����
 Nominal ��	�
��ก�� Ms. Access �����2�%�7$�
�ก#�1��7��
����2�%�7$ก���
��$�%��� ���F�8�
� 3.2 
 

 
 
/�,��� 3.2  ก��
�����I���	�
��ก�� Ms. Access 
 

4.2 Export $�%����
�7���#�ก���
��$�%�����ก�
��ก�� Ms. Access (.accdb) 
��
	 ��%	���� 7
�
��7j�� Excel (.xlsx) ��ก�����
���
��ก�� Ms. Excel  �
��7j���
� Export ����ก 
Ms. Access ���� ���� Save as �
��7j�� CSV (.csv) ��$����%��
�I������	��2%ก��8����K//%����
��
/0�
$�%���/� ��ก�%���� ������0����� �����
� �82�%�1�/0�/���4�ก��%�$%������ก�����!�����
/���
4�ก��%�����
/����0���2�%42% ���F�8�
� 3.3 
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/�,��� 3.3  ก�� ���5ก7j�� Excel  �
��7j�� .csv 
 

4.3 �#�ก��
�����I�$�%����82�%1���
�  �����ก�����!�������ก�� ��$%�
ก���#��1�2%�$�%��� ��	����
��ก�� WEKA ����
�#��� $����%�����
� 

1. �
���
��ก�� WEKA > ��2%ก explorer > ��2%ก open file > ��2%ก7j�� .arff 
1�2% .csv �
���%�ก������
�����$�%�����
	���� ���F�8�
� 3.4 ���F�8�
� 3.5 

2. � �%���� �����
�7�0�ก
�	�$�%�%%ก > /��ก��2%ก > Remove ���F�8�
� 3.6 
3. ��2%ก�%���� �����
���%�ก�� ���45��%���� �����
�������
��������/��!���	 

(ก�:
�����"
�#���ก$�%���) ก�:
�#��$��$�%����
��
��7j�� .csv �1� save �
��7j�� .arff  ���F�8�
� 3.7 
 

 
 
 
 
 
 

 

 

 

/�,��� 3.4  �
��ก�� WEKA ��%������ 3.6.2 
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/�,��� 3.5  ���%	0��ก���#��$��$�%��� .csv  
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 

 

 

/�,��� 3.6 ���%	0��ก��� �%���� �����
�7�0�ก
�	�$�%� 
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/�,��� 3.7 ���%	0��ก�� ���5ก7j���
�� .arff 
 

4.4 ��2%ก��"
���/���1�$�%������	��"
�#���ก$�%��� (Classify) �������	�
������/��/ J48 
��� ID3 �����2%ก�����"
��!% 
��!��"�F�8�����ก� ���� 2 ��/��/ ����
� 

4.4.1 /��ก Tab classify > ��2%ก��/��/�
���%�ก������#���ก$�%��� �
� Classifier 
���F�8�
� 3.8 

4.4.2 ��2%ก��"
ก�����
��!��"�F�8������
�ก#������4�ก!����$5���
� Test Options 
> ��2%ก��"
���
��!��"�F�8������   Cross-validation 10 Folds 

��ก;:�ก���#����$%� Test Options ��0���  $%��
��ก�� WEKA  �
 4 ��
�  
����
� 

1. Use training set /2% �
��ก��ก#�1���1��
��ก�� WEKA ������$�%�����
	���������
��
�����!% ������
�!����$5�� 

2. Supplied test set /2% �
��ก��������$�%�����!% /������ก� $�%�����
	���� i5��4�ก
������
	�7����
	 ��%	���� �����%��
��7j�� .arff �
��
�/��!�������/�:!� ���$%�$�%����1�2%�ก� 
$%����$�%�����
	���� 

3. Cross-validation /2% �
��ก�����/���!����48��M;�
��
%	�0���
��ก�� WEKA �1�
�#�ก��� 0����$�%�����
	����%%ก�
�����s ����0�s ก�� ����#���� Folds �
�ก#�1����	��กs �% 
$%�ก����
	������
�  $�%����82�%�
���!������������� �
��ก�� WEKA ���1�2%$�%���7�� 1 ��� �82�%
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���!#�1�� ��!% ������
��!��"�F�8$%������ ������#���0��
�7
��2�%	s ��ก�0���/� ��ก��� 
������� /0�/����0����
���
�7���5��
��/0�/����0����
�����
�	 

4. Percentage split /2% �
��ก�����/���!����48��M;�
��
%	�0���
��ก�� WEKA �1�
���ก��� 0����$�%�����
	����%%ก��0�ก�  % split �
�4�กก#�1�����!0���
��1�2%�#�7
���!#�1�� 
��!% ������
��!��"�F�8$%������ 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 

/�,��� 3.8  ก����2%ก��"
ก���#���ก$�%��������"
ก�����$�%�����!%  
 

4.5 1�ก��%�ก�� Set Option �8������� �1���2%ก�
� More Option  
4.6 /��ก Start �82�%����
��ก��  
4.7 I���กก��
�����I�$�%�����7����
�  �����ก�����!����$%���/��/ J48 

��� ID3 ����
��!��I���
�  ก�����!����%	0��	0% ��F�8�
� 3.9 ���F�8�
� 3.10 
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/�,��� 3.9  ��
�  �����ก�����!������กก���#���ก$�%�����	�����/��/ J48 
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/�,��� 3.10 ��
�  �����ก�����!������กก���#���ก$�%�����	�����/��/ ID3 
 
��กก�����/���1�I�ก��
�����I�$�%���$%��
��ก�� WEKA ��$����%��
�8 �0�

��/��/ J48 �
�#��� ����$%�ก���#���ก$�%��� 72 ���� (layers) ���7����
�  ก�����!���� 55 
��
�   ���8 �0���/��/ ID3 �
�#��� ����$%�ก���#���ก$�%��� 181 ���� (layers) ���7����
�  
ก�����!���� 132 ��
�   �%ก��ก�
� 	��8 �0���/��/ ID3 �
��
�  ก�����!�����
�7�0!����4
8	�ก�:�$�%���7�� �#���� 4 ��
�   /2%�!��I�ก��8	�ก�:��
�� �null�  
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5. $����%�ก�����
��!��"�F�8$%���
�  1�2%����� (Evaluation) 
��กก�����
��!��"�F�8$%������ก�����!�����
�7����ก��/��/ J48 ��� ID3 $%�

�
��ก�� WEKA 7��I���8"� ����
� 
 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

/�,��� 3.11  I�ก��
������
��!��"�F�8�����ก�����!����$%���/��/ J48 
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/�,��� 3.12  I�ก��
������
��!��"�F�8�����ก�����!����$%���/��/ ID3 
 

6. $����%�ก���#�I���8"��
�7����กก�����/���1�$�%���7
����1��ก��
���	����0%%�/�ก� 
(Deployment)  

��กก�����/���1��
�
	 ��
	 ��
�  ��������/0�����
�
�������
��!��"�F�8$%�
��
�  �����ก�����!�����
�7����ก������/��/ J48 ��� ID3 I�
��กQ�0� ��/��/ J48 �


��!��"�F�8��ก���#���ก1�2%8	�ก�:�$�%���7���
ก�0���/��/ ID3 I������	�5�7����2%ก��������ก��
���!�����
�7����ก��/��/ J48 7
���ก� �
��ก��8	�ก�:��%ก�!�
� �.�
����ก��� �ก�ก�� �.�
��7���� 
ก��� ��������� �
��
��ก;:�ก���������   Web Application ��	���F�;� PHP �����
	ก���
��
�  �����ก�����!������ก�
��ก�� WEKA ��%������ 3.6.2 ��	��� �����	���%
	��8���������
 ��
� 4  

 



 

 

 

 

����� 4 

��ก
��

����ก
������ 

 
4.1 ก
������
������������ก
��

����ก
������ 

��กก������	
�
�
���
�
	�����ก�� WEKA �	������� 3.6.2 "����#"�$��
ก��
�����%����"%&'%(�)����
ก��*��"%�+���,&�-, 2 �&.�%. /�
�ก0 �&.�%. J48 �
��&.�%. ID3 /�

��,���
���6��+�*���,*0�/��6- 

 
�
�
 ��� 4.1  ���6�7�&6�7.	��"����#+�ก���8���ก�
���
 9�:�ก��)��ก�;���,����
 
 

 
 

 

 

 

 

 

 

 

�!
�����.  .8�	0� <�%�"�*�&� (Instance)E +�����ก�� WEKA 9���#F, ��G..���� (Record)  9�:�
�#	 (Row) �
�.8�	0� <��*&�%7%	&� (Attribute)E +�����ก�� WEKA 9���#F, .�
���� (Column) 
9�:�ST
�� (Field) 
 

��ก*���,&6� 4.1 �
ก�����6�7�&6�7.	��"����#+�ก���8���ก�
���
��,����
&6�/�

��ก�&.�%. J48 �
� ID3 "�$��
/�
��,�6- 

                                      Technique 

Measurement 
J48 ID3 

Correctly Classified (No. Instances, (%)) 12,495 

(96.9131%) 

12,489 

(96.8665%) 

Incorrectly Classified (No. Instances, (%)) 398 (3.0869%) 400 (3.1025 ) 

Unclassified Instances - 4 

Total Instances 12,893 12,893 

Root Mean Squared Error 0.1671 0.1659 
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1. .0�.	��#�ก*
�,��0��8�+�ก���8���ก�
���
 (Correctly Classified) ��,�&.�%. J48 
�
� ID3 �6.0��&0�ก�7 96.91% �
� 96.86% *��
8���7  

2. .0�.	���%�)
��+�ก���8���ก�
���
 (Incorrectly Classified) ��,�&.�%. J48 �
� 
ID3 �6.0��&0�ก�7 3.09% �
� 3.10% *��
8���7  

3. �8��	���G..���� &6�/�0"����#�8���ก�
���
/�
 (Unclassified Instances) ��,�&.�%. 
J48 "����#�8���ก�
���
/�
&$ก��G..���� �
� ID3 �6�8��	� 4 ��G..����  

4. �8��	���G..���� &6�+�
9��7ก����6����
�
�"�
�,����77����
�6-�6�8��	� 12,893 ��G.
.����  

5. .0�����6.	��.
���.
:���+�ก���8���ก�
���
��9	0�,.0���%,�
�.0�)��ก�;� (Root 
Mean Squared Error) ��,�&.�%. J48 �
� ID3 �6.0��&0�ก�7 0.1671 �
� 0.1659 *��
8���7 

 
�
�
 ��� 4.2  "�*�.8��	;.0� TP, FP �
� Precision 
 

 
 

 

 

 

�
�
 ��� 4.3  ก�����6�7�&6�7�8��	��
���
�8���ก*��.
�"��%, ก�7�
ก��)��ก�;���,����
  
. 
 
 
 

 

 

 

 
 
 
��ก*���,&6� 4.3 �"�,ก�����6�7�&6�7�8��	��
���
�8���ก*��.
�"��%, ก�7�
ก��

True Positive Rate 

(TP)  or Recall Rate 

False Positive Rate 

(FP) 
Precision 

Pass No Pass No Pass No 

a/(a+b) d/(c+d) c/(c+d) b/(a+d) a/(a+c) d/(b+d) 

 

                   Technique &  

                                     Classified as 

Fact Value 

J48 ID3 

Pass No Pass No 

Pass 

(11,868) 

11,774 

(a) 

94 

(b) 

11,769 

(a) 

95 

(b) 

No 

(1,025) 

304 

(c) 

721 

(d) 

305 

(c) 

720 

(b) 
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)��ก�;���,����
&6�/�
��กก��+�
�&.�%. J48 �
� ID3 "�$��
/�
��,�6- 
1. �8��	���G..����&6��6.
�"��%,�6.0���i� Pass �8��	� 11,868 ��-� )7	0��
ก��

)��ก�;���,����
&6�/�
��กก��+�
�&.�%. J48 &6�)��ก�;���i� Pass �8��	� 11,774 ��G..���� �
�
)��ก�;���i� No �8��	� 94 ��G..���� �
�)7	0��
ก��)��ก�;���,�&.�%.  ID3 &6�)��ก�;���i� 
Pass �8��	� 11,769 ��G..���� �
�)��ก�;���i� No �8��	� 95 ��G..���� �"�,	0�����
&6�/�
��ก
�&.�%. ID3 /�0"����#)��ก�;��
���
/�
 �8��	� 4 ��G..���� 

2. �8��	���G..����&6��6.
�"��%,�6.0���i� No �8��	� 1,025 ��G..���� )7	0��6�
ก��
)��ก�;���,����
&6�/�
��กก��+�
�&.�%. J48 &6�)��ก�;���i� Pass �6�8��	� 304 ��G..���� �
�
)��ก�;���i� No �6�8��	� 721 ��G..���� �
�)7	0��
ก��)��ก�;���,�&.�%.  ID3 &6�)��ก�;�
��i� Pass �8��	� 305 ��G..���� �
�)��ก�;���i� No �8��	� 720 ��G..���� 

 
�
�
 ��� 4.4  ���6�7�&6�7.0�����6�6-	�����"%&'%(�)+�ก���8���ก�
���
 9�:�ก��)��ก�;���,
����
 
 

 

 

 

 

 
 
 
��ก*���,&6� 4.4 �"�,ก�����6�7�&6�7.0�����6�6-	�����"%&'%(�)+�ก���8���ก�
���
 

9�:�ก��)��ก�;���,����
 jF�,"����#.8��	;/�
��กก���8��
���
+�*���,&6� 4.3 jF�,��
	%����8�
�
���
����ก.0�&6��"�,���0+�"0	���, Confusion Matrix ��,����ก�� WEKA ��ก��-��8�����
�
"�*�.8��	;*��"�*�+�*���,&6� 4.2  �
���:��)%���;�.0�����6�6-	�����"%&'%(�)����
��ก.0��l
6�� 
(Average) "����#"�$��
/�
��,�6-  

1. .0� True Positive Rate (Average) 9�:�.0�&6�+�
	���
ก��)��ก�;�*������77����

&6�#�ก.
�)7 �

	+9
.8�*�7*�,ก�7�
���
��%, 9�:���6�ก	0�.0� <RecallE  )7	0�&�-,�&.�%. J48 �
� 
ID3 �6.0��&0�ก��.:� 0.969  

                Class J48 ID3 

Measure Pass No Average Pass No Average 

True Positive Rate 0.992 0.703 0.969 0.992 0.702 0.969 

False Positive Rate 0.297 0.008 0.274 0.298 0.008 0.275 

Precision 0.975 0.885 0.968 0.975 0.883 0.967 
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2. .0� False Positive Rate (Average) 9�:�.0�&6�+�
	���
ก��)��ก�;�*������77����

&6�#�ก.
�)7 �

	+9
.8�*�7��i��&G� 9���#F, ก��&6��
���
��%,/�0/�
���0+�.
�"��-��*0.8�)��ก�;�
��ก����
7�ก	0����0+�.
�"��-� )7	0���,�&.�%. J48 �
� ID3 �6.0��&0�ก�7 0.274 �
� 0.275 
*��
8���7 

3. .0� Precision (Average) 9�:�.0�&6�+�
	��.	����:��������,�
ก��)��ก�;� )7	0���,
�&.�%. J48 �
� ID3 �6.0��&0�ก�7 0.968 �
� 0.967 *��
8���7 

��กก��ก�����6�7�&6�7�
��6�
��"6���,&�-, 2 �&.�%. )7	0�����77����
ก��*��"%�+�
&6�/�
��ก�&.�%. J48 �6�
��6��กก	0��&.�%. ID3 &�-,+��,0��,
8���7��-�ก��*��"%�+�&6�/�0����
���ก%�/� ��,&6��"�,/	
+�7&&6� 3 �
��6.0�����6&6�+�
	�����"%&'%(�)��,����77����
ก��
*��"%�+� &6��"�,#F,.	���6���"%&'%(�)+�ก���8���ก�
���
9�:�"����#)��ก�;��
���
��,
�&.�%. J48 ��-� �6ก	0��&.�%. ID3 

 
4.2 ก
������ก��HIJK!���ก
�������H� 

��กก��	%�.���9��
�"�$��
ก�������%����"%&'%(�)����
ก��*��"%�+��
�,*
� 
��
	%����F,/�
)�o������ก��)��ก�;���ก�"&6�7�p�6�,%�ก�
�7%ก�ก%�7�p�6��/�
��7ก��&7&	�	,�,%� &6�
�6
�กq�ก��+�
,���77 Web Application ���+�
(�q� PHP �
�ก8�9��+9
ก��)��ก�;��
���
��-�
��6�ก+�
����77����
ก��*��"%�+�&6�/�
��ก�&.�%. J48 ��ก����ก�� WEKA ���*�, 

"0	����ก�7��,����ก��)��ก�;���ก�"&6�7�p�6�,%�ก�
�7%ก�ก%�7�p�6��/�
��7ก��
&7&	�	,�,%� ���ก�7�
	�  3 "0	� ��,�6- 

1. 9�
���9
�ก +�
"8�9��7ก��)��ก�;� 
2. 9�
����"�, Decision Tree +�
"8�9��7��
���&8��
���
 �):��&8�.	����
�+�����77ก��

*��"%�+���,*�	����ก��)��ก�;� ���*�	�
�&6����0+�	,�
G7+�
"8�9��7�'%7���
���
 9�:���i�ก��
��ก��,+9
&��7�ก6��	ก�7�
���
&�,�&.�%."8�9��7��
	%�.���9��
���
 *�	�
��
��9�
� .:� �8��	���G.
.������,�
���
�$���6����
&6��6�,:�������77ก��*��"%�+��77��-�t 	0��6ก6���G..���� �
�*�	�
�
�
��9
�, .:� �8��	���G..����&6��
���
 Class ��,�
ก��ก��)%���;�&7&	�	,�,%���%,�����
,ก�7
�
ก��)��ก�;���,����
 

3. 9�
����"�, Decision Tree +�
"8�9��7��
+�
&��	/� �):��&8�.	����
�+�����77ก��
*��"%�+���,*�	����ก��)��ก�;� &�-,�6- �):��.	����
�+�,0�� ��
	%����F,/�
��
,�
���
&�,�&.�%.+�
�
� 2. +9
�"�,�
��i�������j�*� (%) ��,.	���0�����i�*���
ก��)��ก�;� 
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L
M��� 4.1  9�
����"�,�
&6�+�
"8�9��7)��ก�;� 
 
 
 

 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
L
M��� 4.2  9�
����"�,�
 Decision Tree "8�9��7��
���&8��
���
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L
M��� 4.3  9�
����"�,�
 Decision Tree "8�9��7��
+�
&��	/� 
 
4.3 ��ก
����������������MN��
กK���ก�!M�
ก�O� ก����ก
�M��
�O
������ � ���
กPJQ!R� 

���    

��กก���8��
���
&�"�7�$�&6� 2 �8��	� 872 ��G..���� ��&8�ก��&�"�7�):�������%�
���"%&'%(�)��,����ก��)��ก�;���ก�"&6�7�p�6�,%�ก�
�7%ก�ก%�7�p�6��/�
��7ก��&7&	�	,�,%� 
�

	���6�7�&6�7�

�)'���ก����ก��)��ก�;�ก�7�
ก��)%���;�&7&	�	,�,%���ก�
���
��%, 
���"����#�"�,�
ก�����6�7�&6�7 �8���ก*������77����
ก��*��"%�+���,�&.�%. J48 &�-, 55 
����77 ��,�6- 
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�
�
 ��� 4.5  ���6�7�&6�7�

�)'���ก����ก��)��ก�;�ก�7�
ก��)%���;�&7&	�	,�,%���ก
�
���
��%, 

Seq. 
Utilizati

on 
LTV Movement 

Paym

ent 

Predict. 

Result 
Prob. % Prob. 

No. 

Test 

Case 

TRU

E 

FALS

E 

% 

False/Total 

Test Case 

1 <=80    Pass 0.993 99.3 520 517 3 1% 

2 >80-90 Deposit   Pass 0.968 96.8 6 6 0 0% 
3 >80-90 <=75   Pass 0.981 98.1 49 48 1 2% 

4 >80-90 >75-80   Pass 0.94 94 2 2 0 0% 

5 >80-90 >80-100 >=20  Pass 0.875 87.5 6 6 0 0% 
6 >80-90 >80-100 15-19.99  Pass 0.857 85.7 1 1 0 0% 

7 >80-90 >80-100 10-14.99  No 0.667 66.7 1 0 1 100% 

8 >80-90 >80-100 <10  No 0.929 92.9 1 1 0 0% 

9 >80-90 >100 >=20  Pass 0.871 87.1 6 6 0 0% 
10 >80-90 >100 15-19.99  Pass 1 100     

11 >80-90 >100 10-14.99  Pass 0.889 88.9     

12 >80-90 >100 <10  No 0.682 68.2 1 0 1 100% 
13 >80-90 CleanLoan   Pass 0.895 89.5 10 8 2 20% 

14 >90-95 Deposit   Pass 0.96 96 2 2 0 0% 

15 >90-95 <=75   Pass 0.95 95 43 43 0 0% 

16 >90-95 >75-80 >=20  Pass 0.946 94.6 1 1 0 0% 
17 >90-95 >75-80 15-19.99  Pass 1 100 1 1 0 0% 

18 >90-95 >75-80 10-14.99  Pass 1 100 1 1 0 0% 

19 >90-95 >75-80 <10  No 0.963 96.3 1 1 0 0% 

20 >90-95 >80-100 >=20  Pass 0.8 80 2 1 1 50% 
21 >90-95 >80-100 15-19.99  Pass 0.8 80     

22 >90-95 >80-100 10-14.99  No 1 100 1 1 0 0% 

23 >90-95 >80-100 <10  No 0.84 84 2 2 0 0% 

24 >90-95 >100 >=20  Pass 0.905 90.5 3 3 0 0% 

25 >90-95 >100 15-19.99  No 0.531 53.1     

26 >90-95 >100 10-14.99  No 1 100     

27 >90-95 >100 <10  No 0.833 83.3 3 3 0 0% 

28 >90-95 CleanLoan   Pass 0.938 93.8 7 7 0 0% 

29 >95-100 Deposit   Pass 0.984 98.4 11 11 0 0% 

30 >95-100 <=75   Pass 0.926 92.6 77 71 6 8% 
31 >95-100 >75-80 >=20 Good Pass 0.84 84     

32 >95-100 >75-80 >=20 Bad No 1 100     

33 >95-100 >75-80 15-19.99  Pass 1 100     
34 >95-100 >75-80 10-14.99  Pass 0.778 77.8 1 0 1 100% 

35 >95-100 >75-80 <10  No 0.904 90.4 7 7 0 0% 

36 >95-100 >80-100 >=20  Pass 0.789 78.9     

37 >95-100 >80-100 15-19.99  No 1 100     
38 >95-100 >80-100 10-14.99  No 0.833 83.3 3 3 0 0% 

39 >95-100 >80-100 <10  No 0.875 87.5 10 8 2 20% 
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�
�
 ��� 4.5 (*0�)   

 

 
��ก*���,&6� 4.5 �
ก��&�"�7����ก��)��ก�;�ก�7�
���
��%, �8��	� 872 ��G..���� 

"����#"�$��
/�
��,�6- 
1. �

�)'���ก����ก��)��ก�;� ก�7�
ก��)%���;�&7&	�	,�,%���ก�
���
��%,�6

.	��#�ก*
�,*�,ก�� (Correctly Classified) �8��	� 844 ��G..���� .%���i��
��
� 96.79 9�:���6�ก	0�.0� 
True Positive Rate 9�:�.0� Recall  �6.0��&0�ก�7 0.9679  

2. �

�)'���ก����ก��)��ก�;�/�0*�, ก�7�
ก��)%���;�&7&	�	,�,%���ก�
���

��%, (Incorrectly Classified) �8��	� 28 ��G..���� �6.0��&0�ก�7 0.0321 9�:�.%���i��
��
� 3.21   

3. ����77����
ก��*%�"%�+�&6�/�0/�
&�"�7 ��:��,��ก�
���
+��$�"�7/�0�6����77
ก��*��"%�+�&6�*�,ก�7����77ก��*��"%�+���,����
  �8��	� 13 ����77 /�
�ก0 ����77
8���7&6� 
10, 11, 21, 25, 26, 31, 32, 33, 36, 37, 41, 42,  48 �
� 50  

4. ����77����
ก��*%�"%�+�&6��
ก��)��ก�;��%�)
�� ��ก�
ก��)%���;�&7&	�
	,�,%���ก�
���
��%, *�-,�*0�
��
� 20 �F-�/� �6�8��	� 11 ����77 /�
�ก0 ����77
8���7&6� 7, 12, 13, 
20, 34, 39, 40, 43, 46, 53 �
� 54  

Seq. 
Utilizati

on 
LTV Movement 

Paym

ent 

Predict. 

Result 
Prob. % Prob. 

No. 

Test 

Case 

TRU

E 

FALS

E 

% 

False/Total 

Test Case 

40 >95-100 >100 >=20  Pass 0.867 86.7 1 0 1 100% 

41 >95-100 >100 15-19.99  No 0.857 85.7     

42 >95-100 >100 10-14.99  No 0.8 80     

43 >95-100 >100 <10  No 0.663 66.3 9 7 2 22% 
44 >95-100 CleanLoan   Pass 0.91 91 38 37 1 3% 

45 >100 Deposit   Pass 0.955 95.5 2 2 0 0% 

46 >100 <=75 >=20 Good Pass 0.75 75 1 0 1 100% 

47 >100 <=75 >=20 Bad No 1 100 1 1 0 0% 
48 >100 <=75 15-19.99  Pass 0.5 50     

49 >100 <=75 10-14.99 Good Pass 0.667 66.7 1 1 0 0% 

50 >100 <=75 10-14.99 Bad No 1 100     

51 >100 <=75 <10  No 0.986 98.6 23 22 1 4% 
52 >100 >75-80   No 0.917 91.7 6 5 1 17% 

53 >100 >80-100   No 0.9 90 5 3 2 40% 

54 >100 >100   No 0.682 68.2 2 1 1 50% 
55 >100 CleanLoan   Pass 0.971 97.1 4 4 0 0% 

Total 872 844 28 3.21% 



 

 

 

 

����� 5 

��	
��ก�������������������� 

 
5.1 ��	
��ก������� 

��ก�����ก�	
��ก�	�
�������
��ก�	�����������ก����ก���������������� 	������
 !"���������� 2 $%�� &�� ��"���"����'���
��� ()�����������"����*�������������+�������"�
�������
,-	ก��
��,��&�	 &�� ����"����	�� ��
��*�ก�	*�"�	�ก�	./��������!.//!ก&"������*ก/"
�� ก����ก
$%����)�� &�� ��"���"��������������� ()�����������"������+� !"�������������0���/�� &�� �����/!ก&"�
1�"	����-����'���
�������ก!"���ก�ก�����
��	���	"��./"� ��"���"��������������� ����"����	�� ��
��*�
ก�	2���	3������������
�����
�����ก!"���ก�ก�����
����*ก/"4)����&	�ก5�������-'���� ��ก
2���	3�./"���6������+�/!ก&"���./���!�*��ก378���ก5���� ก6���5�ก�	��-����*�"
������&	�ก5����
���-'������ก1� ()��/!ก&"���'���	4*
"��������0����1�1�" ���1���5���+��"������
�'���
���*�����ก
&	�0�  

ก�	.�����"����&���	�� ��
�����.�ก
����กก���
����0 �5�*�"�ก���-�'		&*�ก�	�5����
	��������"���"����'���
���./���"���"���������������  �����0� �2�����+�ก�	.ก"1
���������ก��
)0� 
 !"������)�.��&��������5�&���	!"�"��ก�	�5�������
"��!/���	��-ก�8*
"ก���������������� 2	"��
ก���5�ก�	2�9����	.ก	�2��ก	38��ก�'������
�����ก!"���ก�ก�����
���1�"	��ก�	����������� �����
/�ก:3�ก�	�5����.�� Web Application ���*
"G�:� PHP ./�ก5����*�"�	��ก*
"	!�.������/
ก�	���'��*�����	���ก��	.ก	� WEKA  2	"��ก����ก�	�	����� /�
���	���3��กก�	��'��

"��!/ /ก�	2���	3�������������	�� ����	��������ก�� /ก�	2��ก	38���1�"��ก��	.ก	�
2��ก	38L �����&���4!ก�"������
���4�� ./�'��&/"��ก��&�����+��	�����,-	ก���	��1�� �2���*� 
./���ก�	�	����� /�
��&-3G�2��ก&���&����6�
�� !"*
"��	.ก	�L ()����+� !"�
����
���"��
'���
��� 

����������0��+�ก�	�	��-ก�8*
"����/����ก��ก�	�	���	!"	!�.��ก�	���'��*�
����	.ก	� 
WEKA ���	8
��� 3.6.2  ����5�ก�	�	���	!"	!�.��ก�	���'��*����������1

���/�กก�	
�����
����������� �	������	��ก������ Auto review  �"����,�ก�	�5�.�ก
"��!/ ��ก
"��!/���
�����ก!"
���ก�ก�����
�����&��
"�'!�ก	����ก�	�����������/�����"� 	������������ก	�&� 2556 4)������
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ก������ 2557 ./���+�
"��!/
��/!ก&"������!�*�&����!./
��$%��2���	3�'���
���,-	ก�� SME 
��
,��&�	ก	-�Y	���-,�� �5�ก�� (���
�) �5������0�'�0� 13,765 �	6&&�	8� '5��	��ก�	�5�����ก�	�����
1�"�5�ก�	.���
"��!/��ก��+� 2 
-� ���*
"�ก378�����
��
"��!/��+����.���
-�
"��!/ 
-�.	ก��+�

"��!/	������������ก	�&� 2556 4)������'����&� 2557  �5���� 12,893 �	6&&�	8� 
-���0*
"�2���
ก�	�	���	!"./���'������/�����	.ก	� WEKA ./�
-����'����+�
�������ก������ 2557 
�5���� 872 �	6&&�	8� 
-���0*
"�2���ก�	�	������	�'��,�G�2��	.ก	�2��ก	38��ก�'������
�����ก!"
���ก�ก�����
���1�"	��ก�	����������� 
 
 
 

 
 
 
 
 
 

 
 

 

 

 

������ 5.1  '��'���	"��/�
���5����
"��!/���*
"��+�
-��	���	!"./�
-���'�� 
 

 /ก�	��/����กก�	�	���/ /
"��!/�"����&��& J48 ./���&��& ID3 2���� 
1. ��&��& J48 ��/5����
�0�
��ก�	�5�.�ก
"��!/ 72 
�0� (layers) ./�1�"	!�.��ก�	

���'��*� 55 	!�.��  
2. ��&��& ID3 ��/5����
�0�
��ก�	�5�.�ก
"��!/ 181 
�0� (layers) ./�1�"	!�.��ก�	

���'��*� 132 	!�.�� ��ก��ก��0 ���2������&��& ID3 ��	!�.��ก�	���'��*����1��'���	42��ก	38

"��!/1�" �5���� 4 	!�.�� &�� .'�� /ก�	2��ก	38��+� enullf  
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3. &�� True Positive Rate (Average) �	��&�� Recall (Average)  �	��&�����*
"��� /ก�	
2��ก	38���	!�.������/���4!ก&"�2� ./"�*�"&5�����	�ก��
"��!/�	�� ()����0�
����&��& J48 ./� 
ID3 ��&������ก��&�� 0.969  

4. &�� False Positive Rate (Average) �	��&�����*
"��� /ก�	2��ก	38���	!�.������/
���4!ก&"�2� ./"�*�"&5������+���6� ����4)� ก�	���
"��!/�	��1��1�"��!�*�&/�'��0�.��&5������ก
����/��ก�����!�*�&/�'��0� 
����&��& J48 ./� ID3 ��&������ก�� 0.274 ./� 0.275 ���/5���� 

5. &�� Precision (Average)  �	��&�����*
"���&����
�������
�� /ก�	2��ก	38 
��
��&��& J48 ./� ID3 ��&������ก�� 0.968 ./� 0.967 ���/5���� 

��กก�	���&	���8./���	��������
"���
"��'��
����&��& J48 ./���&��& ID3 2���� 
	!�.������/ก�	���'��*����1�"��ก��&��& J48 ��
"�����กก�����&��& ID3 ��0�*�.��
��/5����
�0�
ก�	���'��*����1���������ก��1� ������.'��1�"*������  3 ./���&��& J48 ��&����
�����*
"���
�	�'��,�G�2
��	!�.������/ก�	���'��*� ���.'��4)�&������	�'��,�G�2*�ก�	�5�.�ก
"��!/ 
�	����&���'���	4*�ก�	2��ก	38
"��!/1�"��ก�����&��& ID3  

'����	�ก��
����	.ก	�2��ก	38��ก�'������
�����ก!"���ก�ก�����
���1�"	��ก�	
����������� ��  3 '��� �����0 

1. ��"����/�ก *
"'5��	��ก�	2��ก	38 
2. ��"���.'�� Decision Tree '5��	�� !"����5�
"��!/*
"�2����5�&����
"�*�	!�.��ก�	

���'��*�
�������	.ก	�2��ก	38  
3. ��"���.'�� Decision Tree '5��	�� !"*
"����1�*
"�2����5�&����
"�*�	!�.��ก�	

���'��*�
�������	.ก	�2��ก	38 �2���&����
"�*�����  !"������)�1�".�/�
"��!/�����&��& *�"
.'�� /��+����	8�(��8 (%) 
��&��&����������+�  

��กก�	�5�
"��!/
-���� 2 �5���� 872 �	6&&�	8� ���5�ก�	��'��ก����	.ก	�2��ก	38
��ก�'������
�����ก!"���ก�ก�����
���1�"	��ก�	����������� �2����	������	�'��,�G�2�
���	���3

����	.ก	�L '	-� /ก�	��'��1�"�����0 

1.  //�2,8��ก��	.ก	�2��ก	38 ก�� /ก�	2���	3��������������ก
"��!/�	����
&���4!ก�"���	�ก�� (Correctly Classified) �5���� 844 �	6&&�	8� &����+�	"��/� 96.79 �	���	��ก���&�� 
True Positive Rate �	��&�� Recall  ��&������ก�� 0.9679  

2.  //�2,8��ก��	.ก	�2��ก	381���	� ก�� /ก�	2���	3��������������ก
"��!/
�	�� (Incorrectly Classified) �5���� 28 �	6&&�	8� ��&������ก�� 0.0321 �	��&����+�	"��/� 3.21   



47 
 

 

3. 	!�.������/ก�	���'��*����1��1�"��'�� ��������ก
"��!/*�
-�'��1����	!�.��
ก�	���'��*�����	�ก��	!�.��ก�	���'��*�
������/  ���5���� 13 	!�.��  

4. 	!�.������/ก�	���'��*���� /ก�	2��ก	38 ��2/�� ��ก /ก�	2���	3������
��������ก
"��!/�	�� ��0�.��	"��/� 20 
)0�1� ���5���� 11 	!�.��  
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 

 

������ 5.2  '��'���	"��/�
��&���4!ก�"��
�� /ก�	2��ก	38 (
-���'��) 
 

��ก��ก��0  !"�����1�"����5�.��'��4�� �2����	������	�'��,�G�2�
��&-3G�2
��
��	.ก	�L ��ก !"�
����
���"��'���
��� �5���� 33 &� .�����+��2Y
�� 18 &� ./��2Y���� 15 &� 
'���*�����+� !"���5�.������0�.��	����  7 �	��	�� !"���ก�	$%��
)0�1� &����+�	"��/� 64   	��/���
��+� !"���5�.������0�.��	���� 5 - 6 �	��	���������"���� &����+�	"��/� 21 ./��5�.����	���� 1 q 4 
�	��	������"���"����'���
��� &����+�	"��/� 15   '���	4.�/ /ก�	�	�����1�"�����0 

1. ��+� !"����	���ก����ก���/�ก�ก378
���������������� *�	�������ก/�� (��ก
&�.����6� 5 1�"&�.���r/��� 3.27) 

2. ��/!ก&"������!�*�&����!./����
"�	����&	�ก�	
���������������� *�	�������
ก/�� (��ก&�.����6� 5 1�"&�.���r/��� 2.70) 
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3. ��6��"��ก��ก�	�5� Utilization, LTV, Movement, Payment ��	���2���	3�'5��	��
ก�	��������������� *�	������ก (��ก&�.����6� 5 1�"&�.���r/��� 3.88) 

4. ��&���&����6����ก�	�,����	!�.��ก�	���'��*��"�� Decision Tree �5�*�"�
"�*�
�/�ก�ก378
��ก�	����������� *�	������ก (��ก&�.����6� 5 1�"&�.���r/��� 3.52) 

5. ��&���&����6����ก�	�5� Decision Tree ���'	"��
)0���ก����/���1�"��กก�	
�	���/ /�����	.ก	� WEKA ��&���'��&/"��ก���/�ก&�����+��	�����,-	ก�� *�	�������
ก/�� (��ก&�.����6� 5 1�"&�.���r/��� 3.30) 

6. ��&���&����6����*�'��� //�2,8
��ก�	2��ก	38 (Prediction) ��&�������
���4��./�
'��&/"��ก��&���&������ *�	�������ก/�� (��ก&�.����6� 5 1�"&�.���r/��� 3.24) 

7. ��&���&����6������	.ก	�2��ก	38L �5�*�"ก�	'��4�� �	��2��ก	38��ก�'���
����������ก!"���ก�ก�����
� (OD) ��1�"	��ก�	����������� �5�1�"����
)0� *�	������ก (��ก&�.��
��6� 5 1�"&�.���r/��� 3.55)   

8. '	-� /&�.���r/���*�G�2	��
��ก�	�	������	�'��,�G�2�
��&-3G�2
��
��	.ก	�2��ก	38��ก�'������
�����ก!"���ก�ก�����
���1�"	��ก�	����������� *�	�������ก/�� 
(��ก&�.����6� 5 1�"&�.���r/��� 3.35)  

 
5.2 ���������� 

1. ��ก !"'�*��"��ก�	�5�.�����ก�	2�9����	.ก	�2��ก	38��ก�'������
�����ก!"
���ก�ก�����
���1�"	��ก�	�������������01�2�9���2������� ����"���5�ก�	�	����/����������1
 
'5��	��ก�	�5�.�ก
"��!/
��.��/�.���	�����8 *�"'��&/"��ก��������ก�	�����������
��.��
/���&8ก	 ��������ก.��/���&8ก	���*�"&���'5�&��ก��.��/�������./����-����ก�	���	����&���
�'�������.�ก����ก�� 

2. LTV ��+�
"��!/�������"���	�����!/&�� �	���	��G�
���/�ก�	�ก�� ���&05��	�ก�����
G�	����0  ()������������0��
"��!/ LTV ���	��-�����+� CleanLoan ����4)� 1�����!/&���/�ก�	�ก�����&05�
�	�ก����������0�y ()��*����,-	ก����4�������������0���&����'����'!� ./������2���	3�1����-����
*�"��ก�	�����������*����&� .�� /ก�	2��ก	38
����	.ก	�L ��ก����+� Pass �	���6���0
 !"�����1�"�5�ก�	�	��'��./"� 2���� ��������/����0���ก�	 Hold ���
�����$�ก����	�2�8 �2�����ก

5�	����0 .��*�	���
"��!/�/�ก�	�ก��1��1�"����)ก
"��!/���ก/���1�" ./������
"��!/���ก/���4!ก
�	��2������"���"���� !"�ก����
"�� �)��5�ก�	�	����/���� /ก�	2���	3��������������ก No ��+� 
Pass ��������ก4���'����������
�����ก!"���ก�ก�����
���0�y ���/�ก�	�ก����+�����$�ก  
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�����0� ������5�
"��!/���ก/������
"�'!�ก	����ก�	
��ก�	�5�������
"��!/ �)��5�*�" /
ก�	2��ก	38��ก��
��.�"�ก��&�����+��	��*����,-	ก�� .�"��������� �	��
"� ��2/����/����0����
�5�����"����กก6��� .��4"���ก�5���	.ก	�2��ก	38��ก�'������
�����ก!"���ก�ก�����
���1�"	��
ก�	�������ก*
"����	��*����&� ���'�� /���&�������
���4��
�������	.ก	�L 1�" *�ก�	
�����&	�0����1� �"���2���&���	����	����*�ก�	*
"&5�������'���&�������&/���&/���� 

3. ��	.ก	� WEKA  4!ก2�9�����G�:� Java  !"*
"���2������ก�	*
"��� ���
����������ก���	8
���
�� Java ��������0�1�"*�{�	8�.�	8
�� !"*
"���1��'���'�-�ก�	�5����
��
��	.ก	�  ()�� !"*
"����"���5�Y)ก:�&"�&�"��2��������ก����ก��ก�	ก5����&�� (Configure) ./��/��ก*
"
���	8
���
�� Java *�"�����'� 

4.  �ก	6�&���	!"�2���������� !"�����&"�2�	������ก�	�5�����ก�	����� ./��2�����+���������
.ก� !"���ก5�/��'�*�Y)ก:��ก����ก��ก�	�5�������
"��!/���*
"��	.ก	� WEKA 
���*�ก�	���&	���8

"��!/�� 2 �	���6� �����0 

4.1 �/�กก�	��0�
���.���	�����8 �"����
������� &���G��*�
���
��.���	�����8  
4.2 &��
"��!/*�.��/�.���	�����8 	��4)�&��
"��!/����ก����กก�	.�/�&��
"��!/��ก

����/
 ��+�	!�.����� (Nominal) �"����
�������&���	������&��
"��!/ �	�� Nominal ��0�y �2	��
���5�*�" /ก�	2��ก	38 ��2/�� ����r2�����������*�ก	3����ก5����*�"��ก�	�	��ก*
"����/��ก
��	.ก	� WEKA ����	� 



 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

�������ก�	 
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��
������
�������� 

���	ก�����ก�����ก�����
����� ��ก!"�
�ก�ก��
����#
$%"��
ก���
���� � �� 

 

�&���'	#   ����ก�	
��ก�
���ก��������������ก�����ก�ก��������� !����ก�����"�"����� ��#�ก��
����$ก%�&���	�!'��กก����������������ก��%�!���&� (��)���*�"�� WEKA  �!���������������
ก��%�!���&�%�	��/��� ((��0'�ก�ก
1���� Auto review !�"�"�:�ก���;���ก(��	�'(����<��<ก��
�;��0	/��(��	�' (Data Mining) ���!�;��<�/���0	�� /  '�&��E��"E�����ก;�0�! 
 
�(����� 1  (��	�'���" � 

1. �
H ( ) ���  ( ) 0��� 
2. ��!��%;��0�E� (  )  ��!�� 1 - 4    (  )  ��!�� 5 M 6   (  )  ��!�� 7 (OP� � 

 
�(����� 2  <"�	<�!�0Q�(��R�������"���!��������/�� �!���E��P;�0��ก��!��<����<"�	<�!�0Q�
��ก��#� 5 ��!�� !����P 
  1 = ��������$!, 2 = ����, 3 =���ก'��, 4 = 	�ก, 5 = 	�ก����$! 

��
�%+��&�,�� 1 2 3 4 5 

1. �E�������ก���"ก��0'�ก�ก
1���� Auto review (��"�����
��!� &���!��&! 

     

2. �E��	�'�ก<������(���E"	�<��ก�� Auto review (��"�������
!� ��!��&! 

     

3. �E���0Q�!�"�ก��ก��&0� Auto review (��"�������!� <"�

����
���ก Utilization, LTV, Movement, Payment 
%�	';�!�� &���!��&! 

     

4. Decision Tree (��ก������) �;�&0��E��	�<"�	�(��&�&�
0'�ก�ก
1�(����� Auto review &���!��&! 

     

5. Decision Tree (��ก������) ���
�`��(OP���ก�	�!'��� !�
� �กก�����	"'R'�!�)�*�"��  WEKA 	� <"�	
��!<'���ก��0'�ก<"�	��#��������:$�ก�� &���!��&! 

     



64 
 

��
�%+��&�,�� 1 2 3 4 5 

6. ก���!���ก��&�����&��E"� Prediction R''�
:���� !�	�
<"�	�E���/��b/��'���!<'���ก��<"�	<�!0"��(���E�� 
&���!��&! 

     

7. ����ก�	��P��	��b�;�&0�ก�����b�	 0�/�
��ก�
�
��ก�����"��������ก�ก��������� !����ก��%E����$�����
�!���%��	�%� �;� !��E��(OP�0�/� 	E &���!��&! 

     

 
�(����� 3  (���������
.............................................................................................................................................................
............................................................................................................................................................. 
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(��ก���	�
 1/2) 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
  
 

������ �.1 ������ก��%�!���&�(���	�!' ก�
� Utilize <= 80 �'� Utilize > 80-90 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 

 

������ �.2 ������ก��%�!���&�(���	�!' ก�
� Utilize > 90-95 
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(��ก���	�
 2/2) 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 

 

 

������ �.3 ������ก��%�!���&�(���	�!' ก�
� Utilize > 95-100 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 

 

������ �.4 ������ก��%�!���&�(���	�!' ก�
� Utilize > 100 
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��4���ก����
������
�������� 

���	ก�����ก�����ก�����
����� ��ก!"�
�ก�ก��
����#
$%"��
ก���
���� � �� 
------------------------------------- 

���"������P !���!&0�	�ก������	��������:�h�
(������ก�	
��ก�
���ก����������
����ก�����ก�ก��������� !����ก�����"�"����� ��กR�������"���!��������/�� �;��"� 33 <� �!�
��	��b��$�R'��ก�������	��  !�!����P 

 
�(����� 1  (��	�'���" � 
1. �
H(��R��%���������	�� 
 
 
 
 
 
 
 
2. ��!��%;��0�E�(��R��%���������	�� 
 
 
 
 
 
 

 

 

�(����� 2  ����	��R'������:�h�
(������ก�	��ก<"�	<�!�0Q�(��R�������"���!��������/�� �!�
&���ก
1�<�����i'������'��<���� (Likert Scale) �!���E��P;�0��ก(��<����<"�	<�!�0Q���ก��#� 
5 ��!��  !��กE 1 = ��������$!, 2 = ����, 3 =���ก'��, 4 = 	�ก, 5 = 	�ก����$! 

�E"�<����(���%E'���!��  = 
���������  �  ���	
����� 

���
�
�����
  =  

���

�
   = 0.80 

�
%�
5&�	6�(  #&���� �"���
 

1 - 4 5 15% 
5 - 6 7 21% 

7 (OP� � 21 64% 
��� 33 100% 

 

��9 #&���� �"���
 

��� 18 55% 
0��� 15 45% 

��� 33 100% 
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!����P� <�����i'����%E'��E"�	��ก
1� !����P 
 
  
 
 
 
 
 
 
 
��ก�������	����	��b0�<E�<�����i'��� !�!����P 
 

1. <E�<�����i'��� (X�) =  (
∑(�;��"�<� ∗ <����)

�;��"�<��"	
)  

 

2. <�����i'���h�
�"	 =  
∑(��)

�;��"�(��<;�b�	
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

�(� �
	���:���� ����6��� 

1 M 1.80 ��������$! 
>1.80  -  2.60 ���� 
>2.60  -  3.40 ���ก'�� 
>3.40  -  4.20 	�ก 
>4.20  -  5.00 	�ก����$! 
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��
�%+��&�,�� 

#&�����!"5�
	

��
����

#&�	�ก5���
%�
�
	�� 
�(��
	���:���� 

(X�) 
	����

(�
%�
) 
1 2 3 4 5 

1. �E������ �ก�� �"ก��0'�ก �ก
1����  Auto 
review (��"�������!� &���!��&!  3 19 8 3 �
��
��
��

��
 = 3.27 ���ก'�� 

2. �E��	�'�ก<������(���E"	�<��ก�� Auto review 
(��"�������!� ��!��&! 2 13 13 3 2 �
��
��
��
��

��
 = 2.70 ���ก'�� 

3. �E���0Q�!�"�ก��ก��&0� Auto review (��
"�������!� <"�
����
���ก Utilization, LTV, 
Movement, Payment %�	';�!�� &���!��&! 

 3 8 12 10 �
��
��
��

��
 = 3.88 	�ก 

4. Decision Tree (��ก������) �;�&0��E��	�
<"�	�(� � &�&�0'�ก �ก
1�(����� Auto 
review &���!��&! 

 3 13 14 3 �
��
��
��

��
 = 3.52 	�ก 

5. Decision Tree (��ก������) ���
�`��(OP���ก
�	�!'��� !���กก�����	"'R'�!�)�*�"�� 
WEKA 	�<"�	��!<'���ก��0'�ก<"�	��#�
�������:$�ก�� &���!��&! 

 2 19 12  �
��
��

��
 = 3.30 ���ก'�� 

6. ก���!���ก��&�����&��E"� Prediction 
R''�
:���� !�	�<"�	�E���/��b/��'���!<'���
ก��<"�	<�!0"��(���E�� &���!��&! 

 2 23 8  �
��
��

��
 = 3.24 ���ก'�� 

7. ����ก�	��P��	��b�;�&0�ก�����b�	 0�/�

��ก�
���ก�����"��������ก�ก��������� !����
ก��%E����$������!���%��	�%� �;� !��E��(OP�
0�/� 	E &���!��&! 

 1 15 15 2 �
��
��
��

��
 = 3.55 	�ก 

�
	���:���������� ��.��

�
 = 3.35 ���ก��  
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��4��� 
��กก������	��������:�h�
����ก�	
��ก�
���ก�����"��������ก�ก��������� !����

ก�����"�"����� �!�R�������"���!��������/�� �;��"� 33 <� ��#��
H��� 18 <� �'��
H0��� 15 
<� �E"�&0�E��#�R��	�%;��0�E�%�P��%E��!��  7 0�/����R����!ก��mn��(OP� � <�!��#�����'� 64   
���'�	���#�R��	�%;��0�E�%�P��%E��!�� 5 - 6 0�/���!��0�"0������ <�!��#�����'� 21 �'�%;��0�E�
��!�� 1 M 4 0�/���!������0�����������/�� <�!��#�����'� 15    �'���	��b��'R'ก������	�� !�
!����P 

��#�R����������ก���"ก��0'�ก�ก
1�ก�� Auto review (��"�������!��'�	�'�ก<������(���E"	
�<��ก�� Auto review &���!�����ก'�� �'��0Q�!�"�ก��ก���;� Utilization, LTV, Movement, 
Payment 	��E"	
����
��;�0���ก�����"�"�������!� &���!��	�ก �!��0Q�"E�ก���;� Decision 
Tree ��������(OP���ก�	�!'��� !���กก�����	"'R'�!�)�*�"�� WEKA 	�<"�	��!<'���ก��0'�ก
<"�	��#��������:$�ก�� &���!�����ก'�� &��E"�R''�
:�(��ก��
��ก�
�(Prediction)  	�<"�	
�E���/��b/��'���!<'���ก��<"�	<�!0"�� &���!�����ก'�� �'�	�<"�	�0Q�"E�����ก�	��P
��	��b�;�&0�ก�����b�	 0�/�
��ก�
���ก�����"��������ก�ก�������(OD)�� !����ก�����"�
"�����0�/� 	E �;� !��E��(OP� &���!��	�ก  

<�����i'���&�h�
�"	(������ก�	
��ก�
���ก�����"��������ก�ก�������(OD)��
 !����ก�����"�"����� &���!�����ก'�� 
 



 

 

 

 

 

 

 

 

������ก 	 


������
�������	������������ก������
������ 

���������������������  

��� 	��! 6 

(National Conference on Information Technology: NCIT) 
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���������	�
����
���
���	�	������
�ก�������ก��
	������������ก�������	 
���
	��  

�����"����"�#�����
��ก
���$	 Naïve Bayes Simples ��# Id3  

ก�5�6$ก7�������ก�8�6��
�8��� ���ก��(	��:�) 

 
 

�����	
  ก�
���������1 ��� �
���ก	  �����	��2 
 

1������������ 	� ���
 �!	����	�
�"��ก�#$
�%�&�� 
2!�
ก '&�����	
	 &��!	$
�%�&  	(	��)	��������� 	� ���
 *	!�
$�� 	!ก�# �
�+!�, 

������������ 	� ���
 �!	����	�
�"��ก�#$
�%�&�� 
Emails: karan4064@hotmail.com, nantika.pri@dpu.ac.th, 

 
 

"������
 
$���	���D�*	� �EF�ก	�
GกH	 �I�EJ �����	�!���� ���F� 
��KLEJ�M##
���L��E��"���&,E��	���,��*	(EJก	�#*	��ก(NE�'�IN��
������ก	��*	�!�KEJ(NE�'� �I��*	ก	������	�!���� ���F�#	ก
F��
�"���LOIN#	กก	�������F��I�����ก�� Waikato 
Environment for Knowledge Analysis(WEKA) ��E��)
� 3.6.10 
[1] ^GLJF'N��#
�OIN+!N��	� *	�
�ก
$ก	������	�!���������$�,	
��	�_'ก&NEJ��,��*	(EJ���I���KLEก	�#*	��ก(NE�'���L �N	J(GD�
#	ก EJE
�กE��"G��KE �$$ Naïve Bayes Simples ����$$ Id3 
�
DJ EJE
�กE��"G���e�E
�กE��"G���LE�',+�ก��,�ก	������	�!�(NE�'�
IN��������ก	��*	�!�KEJ(NE�'��I���"�#*	��ก(NE�'�(Classify) 
������ก	�������'N(EJ ���KL EJ#
ก��$$����' (Supervised 
Leaning)  
 �
&_���� J��(EJก	��I�EJ��D ��KLE�� '#�� ��&�h	�
��L�,	 iก	��$,J),�J(NE�'���L�!�	� � ��KLE#
Iก��,��,	(NE�'�+��E
&���$��&�#	ก&
���((Numeric) ��e��$$�	�(Nominal) ��F�&,E
�,	I
)����L+)N+�ก	��
IF���	� 	�	�_+�ก	�#*	��ก(NE�'�!�KE
ก	���	ก���(NE�'�(EJ���I�j  �����KLE�*	(NE ���#	ก	�
�I�EJO� �N	JEJ����	��'N��L��e������)�� *	!�
$F'N���L�&N��*	
ก	������	�!�(NE�'�IN��������ก	��*	�!�KEJ(NE�'� �I� 	�	�_
�*	O�+)N���กE$ก	��	J�F�+�(
D�&E�ก	��&����(NE�'� 
��KLE+!Nก	������	�!�(NE�'������ ��"��	��������	�_'ก&NEJ ^GLJ
F'N��#
�OIN�*	ก	�
GกH	 �I�EJ �����	�!���� ���F�ก	��I�EJ
+��$KDEJ&N� �ก�L��ก
$�M##
� *	�
���L$,J$Eก_GJก	��	J�F���LI�+�
ก	�#
Iก	�(NE�'���L�!�	� �+�(
D�&E�ก	��&����(NE�'� I
J

OIN�ก,  ��	�_'ก&NEJ��,��*	 ��	��,	 �)KLE_KE  �����	���
��� ��"��	�(EJ���I�+�ก	�#*	��ก!�KEก	���	ก���(NE�'� 
 

���������--  ก	��*	�!�KEJ(NE�'�, Data Mining, ก	���	ก���, 
ก	�#*	��ก(NE�'�  

1. "���� 
�M##�$
�EJ��ก��	��
h����	��Eก)�&,	J+!N��	� *	�
�ก
$ก	�
 �N	JEJ����	��'N+!�,m ��KLEJ#	กEJ����	��'N 	�	�_�*	O�+)N+!N
�ก�I�����)��&,Eก	�I*	����J	�(EJEJ��ก� ��KLEก	�$����
�
&_���� J��(EJEJ��ก� !�KE��KLEก	���F�ก*	O� 'J �I �&,ก	�
I*	����"��ก�#�,E�&NEJ���',�(,J�	Jก	��N	E�,	J!��ก���L�JO�,OIN #GJ
�*	+!N�ก�Iก	���I�N�!	ก����"�+�ก	�I*	����"��ก�#��KLE)�J��	�
OIN�����$&,E�',�(,J��ก��_��	J O�,�,	#���e�ก	��J���IN	�&,	Jm 
�),� IN	���
��	ก�$���� �I�ก	����L�#*	�����
กJ	�+�no	�
J	���Lก,E+!N�ก�I�	�OIN&,EEJ��ก� IN	���������� 	� ���
 
�I��*	ก	��
��	��$$J	�IN	� 	� ���
���_GJก	�#
I^KDE
p	��I�������^Eq������L�
� �
� IN	�ก	��
��	F��&�
�%����
$��ก	� IN	���#� &�ก � ���IN	�ก	�$��ก	�!�
Jก	�(	� �I�
�	I!�
J�,	#���e�ก	�),��+!N�ก�Iก	�(�	�&�	IO��
Jก��,��'ก�N	
+!�,m  �����e�ก	����L�),EJ�	Jก	��(N	_GJ ���N	���$��ก	�(EJ
�'ก�N	OINE�,	J �I�ก��I��r� �'ก�N	����	�����
$+#+�
F��&�
�%����$��ก	� ^GLJก	��J���IN	�&,	Jm ��Lก�,	��	(N	J&N�
�
D� �*	+!NEJ��ก����,	+)N#,	���L��e�&
��J���
DJ �D� 

I
J�
D� EJ��ก�"��ก�#&,	Jm #GJ+!N��	� *	�
�ก
$ก	�
�I�,	+)N#,	���LO�,#*	��e� ���+!N��	� *	�
�ก
$ก	� �N	J
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�'��,	���L�#	ก(NE�'���L��E�',O�,�,	#���e��!�,J(NE�'��	�+�!�KE
�	��EกEJ��ก� �),� ��r$O^&�!�KE�^�)������I��&,	Jm ^GLJ��e�
),EJ�	J *	�
���L#��*	+!N�ก�IEJ����	��'N+!�,m E�,	JO�กr&	�
�!�,J(NE�'� *	�
���L �I �KE h	�(NE�'�(EJEJ��ก� 

ก	��*	�!�KEJ(NE�'�!�KE iI	&N	O���LJj #GJOIN�
$
��	�����+�ก��,��
ก�� ���	�!�(NE�'����_'ก�*	�	+)N ��e�
���KLEJ�KE+�ก	��N�!	��	��'N+!�,#	กh	�(NE�'�(�	I+!�, 
�����)����LOIN�
$#	กก	��*	�!�KEJ(NE�'� �KE ��	��'N+!�,��L�
J
O�,���_'ก�N��$�	ก,E���� 	�	�_�*	��	��'N+!�,��DO�+)N+�
ก	��	J�F�ก����"�(EJEJ��ก� �
DJ��D ��KLE �N	J��	�OIN�����$
�',�(,J�	J"��ก�# ��KLE �N	J��	��GJ�E+#+�F��&�
�%����$��ก	�
(EJ�'ก�N	 ��KLEก	���F����กE$ก	���LI� &�EI#���KLE �N	J��	�
�)KLE�
L��ก,F'N_KE!�N� ��e�&N� 

 _	$
�ก	��J�� E�,	J"�	�	�กr���
&_���� J��+�ก	�
���กE$"��ก�#�),��I���ก
�ก
$EJ��ก�"��ก�#EKL�m I
J�
D� ก	���
(NE�'�!�KE��	��'N+!�,m #GJ��e� �LJ#*	��e�&,Eก	�I*	����"��ก�# 
ก	���L#�OIN�	^GLJ(NE�'��!�,	�
D� #GJ��e�!�N	��L��	��
$F�I)E$
 *	�
�E�,	J!�GLJ(EJ!�,��J	� �
$ ���(NE�'��	J"��ก�#(EJ
"�	�	�  

"�	�	���e�EJ��ก���L��h	�(NE�'�(�	I+!�, ���
��e��!�,J(NE�'���L�!�	��ก,ก	��*	�!�KEJ(NE�'� �I�F��
�"���L
OIN#�_'ก�*	O�+)N��KLE �
$ ���J	���LE�',+���	��
$F�I)E$(EJ
!�,����L�ก�L��(NEJ �),� ก	��*	O�+)N��KLEก	��	J�F�ก	�&�	I
���ก����"�   &�EI#�ก	��*	O�+)N ��KLEก	��
��	��$$
 �
$ ���J	�IN	��s�$
&�ก	�&,	Jm ^GLJ),��+!Nก��$��ก	�
I*	����J	�&,	Jm (EJ"�	�	�_'ก(
$���KLE�O�OINE�,	J�	$�KL� 

$���	���DF'N��#
�OIN�*	&
�E�,	Jก	��*	��	��'NIN	�
��������� 	� ���
�	),���I(
D�&E�ก	��*	J	�(EJ"�	�	� 
�ก�L��ก
$J	�IN	�ก	�(�	��
���$ก*	!�IE	�� 
��	(EJ$
�)���L
���J�J���$�ก�ก��$
�)�(�EI�)�$$E
&���
&� �	�+&N�JKLE�O((EJ
"�	�	� ^GLJ��$$J	��I����ก	���$������&��# E$�I�
�#N	!�N	��L"�	�	�F'N�ก�L��(NEJE�ก)
D�!�GLJ ��KLEJ#	กO�,�����KLEJ�KE
�	&�h	��	),�� �
$ �����$$J	�I
Jก�,	�+!N����	�
�,	�)KLE_KE�����e���L�E��
$E�,	J����J�E I
J�
D� F'N��#
�#GJ��
�����I��L#��*	������ก	������	�!�(NE�'�IN��������ก	��*	
�!�KEJ(NE�'��	�����ก&�+)Nก
$J	�I
Jก�,	� ��KLE!	�'��$$
���I���L�!�	� � ����	�_'ก&NEJ����)KLE_KEOIN  

�M##�$
�"�	�	���#*	���$
�)���L���J�J���$�ก�ก��
$
�)��	กก�,	 200,000 $
�)� ���+��&,���IKE���$
�)���L��$
ก*	!�IE	�� 
��	ก�,	 1,000 $
�)� ก	��I�EJ��DF'N��#
�#GJOIN�*	

(NE�'�&
�E�,	J��LF,	�ก	��
Iก�EJ����(N	(,	�ก	���#	��	+!N
(�	�E	�� 
��	 ���#*	�IKE�&��	�� 2556 #*	��� 584 $
�)� �	
�*	ก	������	�!�����	J�F� *	!�
$ก	�#
I�&����(NE�'���L
�!�	� � ก,E���L#��(N	 ',ก��$��ก	��*	�!�KEJ(NE�'��&r�
�'��$$&,EO�  

 

2. ���������� 
�?7@�����ก������
� 
2.1 ก�������	 
���
	�� (Data Mining)  
��e���������L+)N *	!�
$ก	������	�!�(NE�'���KLE�N�!	��	��'N��L��
�����)��#	กh	�(NE�'�(�	I+!�,(Knowledge Discovery in 
Databases   -  KDD)  �I�E	

�!�
ก _�&� ก	��'N#*	!�KEก	�������'N
(EJ���KLEJ#
ก� ���!�
ก���&
	 &�� �	ก���*	ก
$(NE�'�#*	���
�!	
	��I�E
&���
&� ��	��'N��LOIN#�� IJEEก�	+��
กH��
(EJ�'��$$(Pattern) กy(Rule) �����	� 
��
�"���L^,E�E�',+�
)�I(NE�'��
D�  

����s�$
&� *	!�
$ก	��*	+!N���KLEJ#
ก�������'N[1] �� 2 
����	J �KE 

1) ก	��� ���	�!�(NE�'��I�ก	�������'N(NE�'�+�EI�&
(Supervised Learning) #���)�I�*	&E$�&����O�N�,�J!�N	��KLE+)N
��e��$$E�,	J+�ก	��� ���	�!�(NE�'�  !�KE * 	!�
$ E�
�E�����&E�� 

2) ก	������	�!�(NE�'��I�O�,��ก	��&����)�I�*	&E$O�N
�,�J!�N	(Unsupervised Learning) ��e�ก	�+!N�E�����&E���*	
ก	������	�!�!	��	��!�KE�!�KE��	���N	���GJก
� !�KE
��	� 
��
�"�ก
�(EJ(NE�'� 

 
ก	��*	�!�KEJ(NE�'� ���'��$$ก	������	�!�(NE�'� 3 

��"� �KE  
1) ��"�#*	��ก(NE�'�(Classification) !�KEก	���	ก��� 

!�KEก	��*	�	�F�(NE�'�(Prediction) ��"���D#��*	ก	�#*	��ก!�KE
��	ก���(NE�'�&	����I�&N��$$��LOIN#	กก	�������'N(NE�'�+�
EI�& 

2) ��"�!	��	� 
��
�"�(EJ(NE�'�(Association) ��"���D+)N
 *	!�
$!	��	� 
��
�"�(EJ(NE�'���L�ก�I(GD�^D*	ก
�$,E�m �I�O�,
��ก	�������'N(NE�'�+�EI�&  

3) ��"�#
Iก��,�(NE�'�(Clustering)  ��"���D#
Iก��,�(NE�'���L��
�
กH����N	�ก
�O�NIN��ก
� �I�O�,��ก	�������'N(NE�'�+�EI�&  

+��| 2539 $��H
� DaimlerChrysler $��H
� SPSS ���
$��H
� NCR [1] OIN�,��ก
�ก*	!�I�	&�h	�+�ก	������	�!�
(NE�'�IN��������ก	��*	�!�KEJ(NE�'� ����ก�,	 iCross-Industry 
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Standard Process For Data Mining: CRISP-DMj ���กE$IN�� 
6 (
D�&E� I
J��D 

1) (
D�&E�ก	��*	��	��(N	+#�M�!	�	J"��ก�#  ���
�	J�F�����	JI*	����ก	��$KDEJ&N�(Business Understanding) 

2) (
D�&E�ก	��กr$��$���(NE�'� ก	�&��# E$(NE�'� 
��������	�!�(NE�'���L#*	��e�&NEJ+)N+�ก	������	�!�(NE�'�(Data 
Understanding) 

3) (
D�&E�ก	��&����(NE�'�(Data Preparation) �KE ก	�
��
$���J����	�(NE�'��I����+!NE�', +� �	���L 	�	�_
�*	O�+)N+�ก	��*	�!�KEJ(NE�'�OIN  ��"�ก	���L+)N *	!�
$ก	�
�&����(NE�'� [2][4] �� 4 ��"� I
J��D 

1) ก	��*	��	� �E	I(NE�'�(Data Cleansing) �KE 
ก	�#
Iก	�(NE�'�+�ก���(NE�'�#��JO�, �$'���!�KE���,	��L(	I
!	�O�(Missing Value) 

2) ก	�F 	�(NE�'�(Data Integration) �KE ก	�F 	�
(NE�'���L��$����	#	ก�!�,J(NE�'���L&,	Jก
� ��KLE�I��	�
^D*	^NE�(EJ(NE�'�(Data Redundancies) ^GLJ#�),���I�M�!	
��	�O�, EI��NEJก
�(NEJ(NE�'�(Data Inconsistencies)  

3) ก	����J(NE�'�(Data Transformation) �KE ก	�
�*	�E���E�O�^�(Normalization) IN��ก	����J�,	(NE�'�+!NE�',
+�),�J 
D�m �),� (0,1) !�KE (-1,0)  

4) ก	��I�'�(NE�'�(Data Reduction) �KE ก	�#
Iก	�
(NE�'�+!NE�',+��'��$$ก��
I�
I ���!�
I�KD���L+�ก	��กr$(NE�'�  

4) (
D�&E�ก	������	�!����EEก�$$(Modeling) ��KLE+!N
OIN�'��$$!�KE���I� 

5) (
D�&E�ก	��
I��� ��"��	�(EJ�'��$$!�KE���I�
(Evaluation) �,	����	�_'ก&NEJ����,	�)KLE_KE&	��
&_���� J��
��L&
DJO�N!�KEO�, 

6) (
D�&E�ก	��*	F��
�"���LOIN#	กก	������	�!�(NE�'�O�
+)N+!N�ก�I�����)��&,EEJ��ก�(Deployment)  
2.2 �""����
� (Model)  
�$$#*	�EJ �KE &
��$$��L),��+�ก	��*	� �E(NE�'�&,	Jm ��KLE#�
�*	(NE�'��!�,	�
D�O�+)N+�ก	��กNO(�M�!	 �$$#*	�EJ��!�	�
������ �),� �$$#*	�EJ�)�J$���	�(Description Model) 
�$$#*	�EJ�J��L����$$���
&�(Static And Dynamic Model) 
����$$#*	�EJ�	J���&
	 &��(Mathematics Model) [4] 

�����)��(EJ�$$#*	�EJ �KE ���!�
I���	���
�,	+)N#,	�+�ก	������	�!�(NE�'� ����	��,	�)KLE_KE  	�	�_�*	
��	��(N	+#����EJ�!r��	�OIN)
I�#�(GD� ���_GJ 	�	�_
�*	O�+)N�I�EJ������H��+� _	�ก	�����LE
�&�	� ���KLEJ�KE
��L+)N+�ก	� �N	J����
��	�$$#*	�EJ��!�	��'��$$ �),� ก	�
�(�������ก��IN���	H	&,	Jm ก	�+)N����ก�� Spread sheet 
ก	��*	���IN�� '&��	J���&
	 &����� _�&� ���_GJก	�+)N
����ก�� *	��r#�'�&,	Jm 
2.3 ��������ก��
	���"" ID3  
ID3 ��e�E
�กE��"G� *	!�
$ก	�#*	��ก(NE�'�+�ก��,�������
�F��	�&N�O�N&
I ��+# (Decision Tree) ��e��$$#*	�EJ�	J
���&
	 &�� ��KLE!	�	J��KEก��LI���L �I �!�	� *	!�
$�กN�M�!	��L
J,	�������	J��KEก�NE� O�,^
$^NE� ����
กH���I,� �KE ),��+!N
�!r��	�(NE�'� *	!�
$&
I ��+#J,	�(GD�   

�F��	�&N�O�N&
I ��+#��e��$$#*	�EJ��L��ก	�
������'N�$$����'(Supervised Learning)[3][4][5] �I�)�I(NE�'���L
����ก�,	 Training Data #�_'ก�*	�	 E�+!N����ก��
�E�����&E���ก�Iก	�������'N�'��$$�M�!	���(NE ��� ��N��*	�	
 �N	J��e��$$#*	�EJ #	ก�
D��*	O���	ก���(NE�'�+�)�I(NE�'�
�I E$(Testing Data) ��KLE�� '#����	�_'ก&NEJ����,	�)KLE_KE
(EJ�$$#*	�EJ!�KE���I��
D�m #���e���L�E��
$����*	EEก+)N
J	�#��J EJ�����กE$(EJ�F��	�&N�O�N&
I ��+# �� 4  ,�� 
I
J��D 

1) Root node �KE node ��ก&
�$� �I 
2) Branch �KE ก�LJกN	� 	(	(EJ node ���
DJก�LJ

IN	�^N	�(Left Branch) ���ก�LJIN	�(�	(Right Branch)  
3) Child �KE �'กm (EJ Branch 
4) Leaf node �KE node ��LE�',�*	I
$ �I�N	� 

2.4 ��������ก��
	���"" Naïve Bayes Simple 

Naïve Bayes Simples ��e�E
�กE��"G� *	!�
$ก	�#*	��ก(NE�'�
E�,	JJ,	�+�ก��,��������$�� (Bayes) �*	ก	������	�!�(NE�'��I�
ก	�������'N�'��$$(EJ�M�!	���(NE ��� ��N��*	�	 �N	J��e�
���I�ก	�#*	��ก(NE�'�IN����Hy���	��,	#���e��$$��
�JKLE�O( [3][6] !�
กก	���Hy���	��,	#���e��$$���JKLE�O( �KE 
_N	�!&�ก	��� A ��� B ��e��!&�ก	���+Im ��LO�,��e�E� ��&,Eก
� 
 	�	�_!	��	��,	#���e�(EJ�!&�ก	��� A ��KLE��	$�,	
�!&�ก	��� B �ก�I(GD���N� [3] I
J��D 
 

P(A|B) =  P(A,B)/P(B) 
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�I�  P(A|B)  �KE ��	��,	#���e��$$���JKLE�O((EJ
�!&�ก	��� A  ��� B   
P(A,B)  �KE ��	��,	#���e���L�!&�ก	��� A ��� B #��ก�I(GD�
��NE�ก
� 
P(B)  �KE ��	��,	#���e�(EJ�!&�ก	��� B ������,	�	ก�,	 0 
 

3. ก�����
� 
ก	��I�EJ��D+)N(NE�'�$
�)���L���J�J���$�ก�ก��$
�)���LF,	�ก	��
I
ก�EJ����(N	(,	�ก	���#	��	+!N(�	�E	�� 
��	 ���#*	�IKE�
&��	�� 2556 #*	��� 584 $
�)� #	ก�กr$��$���(NE�'��JKLE�O(
 *	!�
$ก	�#*	��ก(NE�'��
JO�,)
I�#���,	��L��� F'N��#
�#GJ#*	�EJ
�'��$$ก	�#
Iก	�ก
$(NE�'�EEก��e� 2 �'��$$ ก,E���L#��*	
(NE�'�I
Jก�,	�O� E�����ก�� WEKA +!N������'N�'��$$(EJ
�M�!	 �	�+&N ��&�h	���L�,	 iก	��$,J),�J(NE�'���L�!�	� � 
��KLE#
Iก��,��,	(NE�'�+��E&���$��&�#	ก&
���((Numeric) ��e�
�$$�	� (Nominal)  �� F�&, E�, 	 I
 )�� ��L + )N + �ก 	��
 IF�
��	� 	�	�_+�ก	�#*	��ก(NE�'�!�KEก	���	ก���(NE�'�(EJ
���I�j  

I
J�
D� (E$�(&ก	��I�EJ+�$���	���D#GJ#*	ก
IE�',
���	�+� ,��(EJ(
D�&E�ก	��&����(NE�'�(Data Preparation) 
(EJ������ก	��*	�!�KEJ(NE�'� ��KLE��L#��*	O� ',ก	�OIN�	^GLJ
�'��$$���I�ก	�#*	��ก(NE�'���L�!�	� � ����	�_'ก&NEJ���
�,	�)KLE_KE��L �I��,	�
D� 
3.1 ก�������	��
	��(Data Preparation) 
ก	��I�EJ��DOIN#*	�EJ(NE�'�EEก��e� 2 )�I ����ก)�I(NE�'��,	 )�I 
A ��� )�I B �I�����	��&ก&,	J��!�,	J 2 )�I �KE ก	��$,J),�J
(NE�'���KLE#
Iก��,��,	(NE�'�+��E&���$��&�#	ก&
���((Numeric) 
��e��$$�	�(Nominal) ����	����E��I�&ก&,	Jก
�  � ), � 
_N	 x !�	�_GJ �,	(NE�'� , x =0 �,	(EJ(NE�'�)�I A #�_'ก��� 
IN�� Low  �&,+�)�I B #�_'ก��� IN�� None �
L�!�	���	��,	
+�ก�����L��ก	��$,J(NE�'�EEก��e�),�Jm �,	(EJ(NE�'�+�)�I B 
#�����	���e��Eก�
กH�� !�KE����	����E��I�	กก�,	 )�I A  

(NE�'���L+)N�I�EJ���กE$IN�� 7 �E&���$���� 
OIN�ก, 

1) Utilization �KE  
I ,��#*	����J����L��ก	��$�ก+)N
�ก��$
�)�&,E�J�J�� 

2) Movement �KE  
I ,��#*	����J����L��ก	�
���KLE�O!��	J$
�)�&,E�J�J�� 

3) Loan To Value (LTV) �KE  
I ,���	��!��D ��
&,E�'��,	!�
ก���ก
� 

4) Return Cheque Debit (Return_Cheque_Dr) �KE 
 
I ,��#*	����J��(EJ�)r��K�IN	� 
LJ#,	�&,E�J�J�� 

5) Return Cheque Credit (Return_Cheque_Cr) �KE 
 
I ,��#*	����J��(EJ�)r��K�IN	�n	ก�(N	&,E�J�J�� 

6) Debt Behavior History (History_24M) �KE 
����
&�ก	�#,	�)*	��!��D�NE�!�
J 24 �IKE� ���,	��e� Good ��� 
Bad 

7) Auto Review (Auto_Review_Class) �KE F�ก	�
��#	��	+!N(�	�E	�� 
��	!�KEO�, ^GLJ+)N��e�&
�#
I��	 +�ก	�
�I�EJ��
DJ��D  

3.2 ก��������
	��(Data Transformation)  
ก	��*	�!�KEJ(NE�'�IN����"�ก	�#*	��ก(NE�'�!�KEก	���	ก���
(NE�'� &NEJ�*	ก	����J�,	(EJ(NE�'�+��E&���$������L�กr$(NE�'�
��e�&
���(  +!NE�',�'��$$�	�(Nominal) �I��$,J�,	(NE�'�
EEก��e�ก��,�(Cluster) ��KLE�Iก	�ก��#	�(NE�'���L�	ก�ก��O� 
+�ก	��I�EJ��D �*	ก	����J�,	(NE�'�+!NE�',+��'�(EJก��,���L KLE
_GJ��I
$��	�� �L�J 3 ��I
$ OIN�ก,  'J(High) �	�ก�	J
(Medium) &L*	(Low)  ���O�,��(NE�'�(None) �����KLE��	��(N	+#
J,	�+�ก	�E,	�F�ก	��I�EJ F'N��#
�#GJOINก*	!�I&
�E
กH�
�	H	E
Jก�H��L��e�)KLE�,E(EJ�&,���E&���$���� &	�IN�� i_j 
�*	!�N	)KLEก��,�(NE�'���L_'ก���J�,	��e�ก��,��
D�m  
 
3.3 �ก5LMก���"��:�����
	�� �
 �
ก�����ก�8�	��
	��  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
�'���L 1. E
�กE��"G��JKLE�O( *	!�
$ก	�#
Iก��,�(NE�'�(EJ�E&���$���� 

Utilization 
 

#	ก�'���L 1. �JKLE�O(ก	��$,J),�J(NE�'� ��KLE#
Iก��,�(NE�'�(EJ�E
&���$���� Utilization E"�$	�OINI
J��D 

�""��� 1 _N	 Utilization ���,	�NE�ก�,	 0.30 +!N#
I

Algorithm: Utilization �""��� 1 
Case when Utilization <0.30 Then �U_Low� 
        when Utilization>=0.30 and Utilization<=0.70 Then  

   'U_Medium� 
        Else 'U_High' 
End Utilization 

Algorithm: Utilization �""��� 2 
Case when Utilization=0 Then �U_None� 
          when Utilization>0 and Utilization <0.30 Then     
                �U_Low� 
        when Utilization>=0.30 and Utilization<=0.70 Then  

   'U_Medium� 
        Else 'U_High' 
End Utilization 
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E�',+�ก��,� U_Low !�KE _N	���,	�	กก�,	!�KE��,	ก
$ 0.30 ���
�NE�ก�,	!�KE��,	ก
$ 0.70 +!N#
IE�',+�ก��,� U_Medium !�KE _N	
O�,�(N	�ก�%�(N	J&N� ก�,	��KE ���,	�	กก�,	 0.70 +!N#
IE�',+�ก��,� 
U_High 

�""��� 2  _N	 Utilization ���,	��,	ก
$ 0 +!N#
IE�',+�
ก��,� U_None !�KE  _N	���,	�NE�ก�,	 0.30 +!N#
IE�',+�ก��,� 
U_Low  !�KE  _N	���,	�	กก�,	!�KE��,	ก
$ 0.30 ����NE�ก�,	
!�KE��,	ก
$ 0.70 +!N#
IE�',+�ก��,� U_Medium !�KE _N	O�,
�(N	�ก�%�(N	J&N� ก�,	��KE ���,	�	กก�,	 0.70 +!N#
IE�',+�ก��,� 
U_High 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
�'���L 2. E
�กE��"G��JKLE�O( *	!�
$ก	�#
Iก��,�(NE�'�(EJ�E&���$���� 

Movement 
 

#	ก�'���L 2. �JKLE�O(ก	��$,J),�J(NE�'� ��KLE#
Iก��,�(NE�'�(EJ�E
&���$���� Movement E"�$	�OINI
J��D 

�""��� 1 _N	 Movement ���,	�NE�ก�,	 0.30 +!N#
I
E�',+�ก��,� M_High !�KE _N	���,	�	กก�,	!�KE��,	ก
$ 0.30 ���
�NE�ก�,	!�KE��,	ก
$ 0.70 +!N#
IE�',+�ก��,� M_Medium !�KE_N	
O�,�(N	�ก�%�(N	J&N� ก�,	��KE _N	���,	�	กก�,	 0.70 +!N#
IE�',+�
ก��,� M_Low 

�""��� 2 _N	 Movement ���,	��,	ก
$ 0 +!N#
IE�',+�
ก��,� M_None !�KE _N	���,	�NE�ก�,	 0.30 +!N#
IE�',+�ก��,� 
M_High !�KE _N	���,	�	กก�,	!�KE��,	ก
$ 0.30 ����NE�ก�,	!�KE
��,	ก
$ 0.70 +!N#
IE�',+�ก��,� M_Medium !�KE _N	O�,�(N	�ก�%�
(N	J&N� ก�,	��KE _N	���,	�	กก�,	 0.70 +!N#
IE�',+�ก��,� M_Low 

 
 
 
 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
�'���L 3. E
�กE��"G��JKLE�O( *	!�
$ก	�#
Iก��,�(NE�'�(EJ�E&���$���� LTV 

#	ก�'���L 3. �JKLE�O(ก	��$,J),�J(NE�'� ��KLE#
Iก��,�(NE�'�(EJ�E
&���$���� LTV E"�$	�OINI
J��D 
 

�""��� 1 _N	 LTV ���,	�NE�ก�,	 0.50 +!N#
IE�',+�
ก��,� L_Low !�KE _N	���,	�	กก�,	!�KE��,	ก
$ 0.50 ����NE�ก�,	
!�KE��,	ก
$ 0.80 +!N#
IE�',+�ก��,� L_Medium !�KE _N	���,	
�	กก�,	 0.80 +!N#
IE�',+�ก��,� L_High 

�""��� 2 _N	 LTV �,	��,	ก
$ 0 +!N#
IE�',+�ก��,� 
L_None !�KE _N	���,	�NE�ก�,	 0.50 +!N#
IE�',+�ก��,� L_Low 
!�KE _N	���,	�	กก�,	!�KE��,	ก
$ 0.50 ����NE�ก�,	!�KE��,	ก
$ 
0.80  +!N#
IE�',+�ก��,� L_Medium !�KE _N	O�,�(N	�ก�%�(N	J&N� 
ก�,	��KE _N	���,	�	กก�,	 0.80 +!N#
IE�',+�ก��,� L_High 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
�'���L 4. E
�กE��"G��JKLE�O( *	!�
$ก	�#
Iก��,�(NE�'�(EJ�E&���$���� 

Return_Cheque_Dr 
 

#	ก�'���L 4. �JKLE�O(ก	��$,J),�J(NE�'���KLE#
Iก��,�(NE�'�(EJ�E
&���$���� Return_Cheque_Dr E"�$	�OINI
J��D 

�""��� 1 _N	 Return_Cheque_Dr ���,	�	กก�,	 0 +!N
#
IE�',+�ก��,� Yes !�KE _N	���,	��,	ก
$ 0 +!N#
IE�',+�ก��,� No 

�""��� 2 _N	 Return_Cheque_Dr ���,	��,	ก
$ 0 +!N

Algorithm: LTV �""��� 1 
Case when LTV<0.50 Then 'L_Low' 
         when LTV>=0.50 and LTV<=0.80 Then 'L_Medium' 
       Else 'L_High' 
End LTV 

Algorithm: LTV �""��� 2 
Case when LTV=0 Then 'L_None' 
        when LTV>0 and LTV<0.50 Then 'L_Low' 
         when LTV>=0.50 and LTV<=0.80 Then 'L_Medium' 
       Else 'L_High' 
End LTV 

Algorithm: Return_Cheque_Dr �""��� 1 
Case when Return_Cheque_Dr>0 Then �Yes� 
        Else �No�  
End Return_Cheque_Dr 

Algorithm: Return_Cheque_Dr �""��� 2  
Case when Return_Cheque_Dr=0 Then 'CDr_None� 
        when Return_Cheque_Dr>0 and    
                Return_Cheque_Dr<0.03 Then 'CDr_Low' 
       when Return_Cheque_Dr>=0.03 and   
                Return_Cheque_Dr<=0.05 Then 'CDr_ Medium� 
       Else 'CDr_High' 
End Return_Cheque_Dr 
 

Algorithm: Movement �""��� 1 
Case when Movement<0.30 Then 'M_High' 
          when Movement>=0.30 and Movement<=0.70 Then  
                'M_Medium� 
       Else 'M_Low' 
End Movement 

Algorithm: Movement �""��� 2 
Case when Movement=0 Then 'M_None' 
          when Movement>0 and Movement<0.30 Then  
                 'M_High' 
          when Movement>=0.30 and Movement<=0.70 Then  
                'M_Medium' 
       Else 'M_Low' 
End Movement 
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#
IE�',+�ก��,� CDr_None !�KE _N	���,	�	กก�,	 0 ����NE�ก�,	 
0.03 +!N#
IE�',+�ก��,� CDr_Low !�KE _N	���,	�	กก�,	!�KE
��,	ก
$ 0.03 ����NE�ก�,	!�KE��,	ก
$ 0.05 +!N#
IE�',+�ก��,� 
CDr_Medium !�KE _N	O�,�(N	�ก�%�(N	J&N� ก�,	��KE _N	���,	
�	กก�,	 0.05 +!N#
IE�',+�ก��,� CDr_High 
 

 

 

 

 

 

 

 

 
�'���L 5. E
�กE��"G��JKLE�O( *	!�
$ก	�#
Iก��,�(NE�'�(EJ�E&���$���� 

Return_Cheque_Cr 
 

#	ก�'���L 5. E"�$	��JKLE�O(ก	��$,J),�J(NE�'���KLE#
Iก��,�(NE�'�
(EJ�E&���$���� Return_Cheque_Cr I
J��D 

�""��� 1 _N	 Return_Cheque_Cr ���,	�	กก�,	 0 +!N
#
IE�',+�ก��,� Yes !�KE _N	���,	��,	ก
$ 0 +!N#
IE�',+�ก��,� No
  

�""��� 2 _N	 Return_Cheque_Cr ���,	��,	ก
$ 0 +!N
#
IE�',+�ก��,� CCr_None !�KE _N	���,	�	กก�,	 0 ����NE�ก�,	 
0.03 +!N#
IE�',+�ก��,� CCr_Low !�KE _N	���,	�	กก�,	!�KE
��,	ก
$ 0.03 ����NE�ก�,	!�KE��,	ก
$ 0.05 +!N#
IE�',+�ก��,� 
CCr_Medium !�KE _N	O�,�(N	�ก�%�(N	J&N� ก�,	��KE ���,	
�	กก�,	 0.05 +!N#
IE�',+�ก��,� CCr_High 
 

4. \�ก�����
� 
4.1 \�ก�����
� �""
��ก
���$	 Naïve Bayes Simple 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

&	�	J 1. �����$����$�,	��	��,	#���e�(Probability) (EJ(NE�'�)�I A ���
)�I B 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
&	�	J��L  1. � IJ_GJก	������$����$�,	��	��,	#���e�
(Probability) ��!�,	JF�ก	��I�EJ 2 )�I �
DJ+���I
$��	  
�����I
$ก��,�(NE�'�(Cluster) +��&,���E&���$��&� F�ก	�
�I�EJ�$�,	�,	��	��,	#���e�+���I
$��	 (EJ(NE�'�)�I A 
���)�I B ���,	��,	ก
� �KE 0.920 ��� 0.080 &	��*	I
$    
 ��KLE��#	��	�,	��	��,	#���e�+���I
$��
 �&E��
(EJ�&,���E&���$��&��$�,	 ��KLE����L�����J�JKLE�O(ก	��$,J
),�J(NE�'���KLE#
Iก��,�!�KE��
 �&E��(NE�'� &	�(NE 3.3 ��F��*	
+!N�,	��	��,	#���e�(EJ(NE�'�)�I A ���)�I B ����	��&ก&,	J
�,E�(N	J)
I�#� �I����	�E�,	J��LJ+���
 �&E�� Low �����
 
�&E�� High (EJ�E&���$���� Utilization, Movement ��� LTV  
�����
 �&E�� Yes �����
 �&E�� No (EJ�E&���$���� 
Return_Cheque_Dr ��� Return_Cheque_Cr  
 �,	��	��,	#���e�(EJ��
 �&E��ก��,�&,	Jm (EJ
(NE�'�)�I A _'กก��#	�O��
J��
 �&E��&,	Jm (EJ)�I B �KE
��L��
 �&E�� None 

Algorithm: Return Cheque Cr ������ 1  
Case when Return_Cheque_Cr>0 Then �Yes� 

        Else �No�  

End Return_Cheque_Cr 

Algorithm: Return Cheque Cr ������ 2 
Case when Return_Cheque_Cr=0 Then 'CCr_None�   

        when Return_Cheque_Cr>0 and  

                Return_Cheque_Cr<0.03 Then 'CCr_Low' 

       when Return_Cheque_Cr>=0.03 and   

                Return_Cheque_Cr<=0.05 Then 'CCr_Medium� 

       Else 'CCr_High' 

End Return_Cheque_Cr 

              

        Class 

 

 Probability 

Cluster 

Set A Set B 

Pass Not 

Pass 

Pass Not 

Pass 

Probability of Class 0.920 0.080 0.920 0.080 

Utilization High 0.401 0.878 0.400 0.860 
Medium 0.216 0.061 0.216 0.060 
Low 0.383 0.061 0.236 0.060 

None - - 0.148 0.02 
Movement High 0.619 0.735 0.424 0.400 

Medium 0.192 0.143 0.192 0.140 
Low 0.189 0.122 0.188 0.120 

None - - 0.196 0.340 
LTV High 0.213 0.490 0.213 0.490 

Medium 0.488 0.245 0.488 0.245 
Low 0.299 0.265 0.299 0.265 

None - - - - 
Return_Cheq
ue_Dr 

Yes/High 0.039 0.292 0.009 0.200 

No/Medium 0.961 0.708 0.013 0.060 
Low - - 0.020 0.060 

None - - 0.958 0.680 
Return_Cheq
ue_Cr 

Yes/High 0.144 0.125 0.090 0.060 

No/Medium 0.856 0.875 0.026 0.080 
Low - - 0.031 0.020 

None - - 0.852 0.840 
History_24
M 

Good 0.996 0.833 0.996 0.833 

Bad 0.004 0.167 0.004 0.167 
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&	�	J 2. �����$����$��	� 	�	�_+�ก	�#*	��ก(NE�'�(EJ���I� 
 
 
 
 
 
 
 

(NE�'�#	ก&	�	J��L 2. � IJ+!N�!r�_GJ��	� 	�	�_+�ก	�
#*	��ก(NE�'�(EJ���I���LOIN#	กก	�����	�!�(NE�'� �$�,	�,	
��	�_'ก&NEJ+�ก	�#*	��ก!�KEก	���	ก���(Correctly 
Classified) ��L&�Jก
$�,	#��J (EJ)�I A ��� B #*	��� 543 ����
E��I ��� 548 ����E��I ��I��e� 92.98% ��� 93.84% &	��*	I
$ 
�,	��	�F�I��	I+�ก	�#*	��ก!�KEก	���	ก���(Incorrectly 
Classified) ��LO�,��L&�Jก
$�,	#��J (EJ)�I A ��� B #*	��� 41 
����E��I ��� 36 ����E��I ��I��e� 7.02% ��� 6.16% &	��*	I
$ 
����,	I
)����	���	I���KLE���!�,	J�,	#��J����,	��	ก���
(Root Mean Squared Error) (EJ)�I A ��� B ��,	ก
$ 0.235 ��� 
0.230 &	��*	I
$ 

#	ก#*	���(NE�'��I�EJ�
DJ!�I 584 ����E��I ����ก�� 
WEKA  	�	�_�*	�	�*	ก	�#*	��ก(NE�'� (EJ)�I A ��� B OIN
�
DJ!�I �KE��,	ก
$ 584 ����E��I  
 
&	�	J 3. �����$����$�,	��	�#��J����,	��L#���	ก��� 
 
 
 
 
 
 
 
&	�	J 4. '&��*	����,	 Correctly ��� Incorrectly 
 
 
 
 
&	�	J 5.  '&��*	����,	 TP, FP ��� Precision 
 
 
 
 
 
 
 

&	�	J 6. �����$����$�,	(NE�'�#��Jก
$F�ก	���	ก���(EJ���I� 
 
 
 
 
 
 
 
 
#	ก�,	+�&	�	J��L 3.  	�	�_�*	O��*	���!	�,	&,	Jm OIN�I�+)N
 '&��*	���I
J+�&	�	J��L 4. ��� 5. +� ,��&	�	J��L 6. ��e�ก	�
� IJF�#	กก	��*	����I�����ก�� WEKA ^GLJ�	#	ก '&�
�*	���+�&	�	J��L 5. ��KLE��#	��	F�ก	��I�EJ+�&	�	J��L 6. 
+� ,����L��e��,	����L�(Average) �$�,	 �,	 True Postitive Rate 
!�KE�,	��L+)NE"�$	�F�ก	��*	�	�IN���'��$$!�KE���I���L_'ก
�N��$ ��N�+!N�*	&E$��e�#��J(EJ)�I A ��� B ��,	ก
$ 0.930 
��� 0.938 &	��*	I
$ �,	 False Positive Rate �KE�,	��L+)NE"�$	�
F�ก	��*	�	�IN���'��$$!�KE���I���L_'ก�N��$ ��N�+!N
�*	&E$��e���r# ก�,	��KE (NE�'���LO�,OINE�',+���	 �
D��&,
�*	&E$#	ก���I�$Eก�,	E�',+���	 �
D�(EJ)�I A ��� B 
��,	ก
$ 0.682  ��� 0.641 &	��*	I
$ ����,	 Precision �KE�,	�
I
��	��)KLE�
L�(EJ)�I A ��� B ��,	ก
$ 0.916 ��� 0.930 
&	��*	I
$ 
 
4.2 \�ก�����
� �""
��ก
���$	 ID3  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Measure Set A Set B 

Correctly Classified 
(No. Instances /(%)) 

543 (92.98%) 548 (93.84%) 

Incorrectly Classified 
(No. Instances /(%)) 

41 (7.02%) 36 (6.16%) 

Root Mean Squared 
Error (%) 

0.235 0.230 

 

   Classified as 
 

Fact Value 

Set A Set B 

Pass Not Pass Pass Not Pass 

Pass  531 (a) 7 (b) 534 (a) 4 (b) 

Not Pass  34 (c) 12 (d) 32 (c) 14 (b) 

 

 Set A Set B 

 Pass Not 

Pass 

Avg. Pass Not 

Pass 

Avg. 

TP  
Rate 

0.987 0.261 0.930 0.993 0.304 0.938 

FP  
Rate 

0.739 0.013 0.682 0.696 0.007 0.641 

Pre- 
cision 

0.940 0.632 0.916 0.943 0.778 0.930 

 

True Positive 

Rate(TP) 

False Positive 

Rate(FP) 

Precision 

Pass Not  
Pass 

Pass Not  
Pass 

Pass Not  
Pass 

a/ 
(a+b) 

d/ 
(c+d) 

c/ 
(c+d) 

b/ 
(a+d) 

a/ 
(a+c) 

d/ 
(b+d) 

 

Correctly Classified Incorrectly Classified 

(a+d)/(a+b+c+d) (b+c)/(a+b+c+d) 
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�'���L 6. ���I�&N�O�N&
I ��+# (NE�'�)�I A 
 
 
 
 
 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
�'���L 7. ���I�&N�O�N&
I ��+# (NE�'�)�I B 



80 
 
�'���L 6. � IJ_GJF�ก	�#*	��ก(NE�'�+��'��$$&N�O�N&
I ��+# 
�I��$�,	���I�&N�O�N&
I ��+#(EJ(NE�'�)�I A  ,��+!�,
 	�	�_#*	��ก(NE�'�OIN�,	(NE�'��$$+I$N	J#�_'ก#
IE�',+�
��	  Pass !�KE Not Pass ���������J!�GLJ�'��$$��,	�
D���L+!N
�*	&E$��e� Null �KEO�, 	�	�_#*	��กOIN F'N��#
�#GJOIN�*	ก	�
&��# E$#	ก(NE�'�&N��$$ *	!�
$ E�����ก���$�,	 
�'��$$�JKLE�O(��KLEก	�&
I ��+#&	���L���I� �N	J(GD��
D� ��
�*	&E$�
DJ 2 �$$ �KE  Pass ��� Not Pass �*	+!N���I�O�,
 	�	�_#*	��ก(NE�'�OIN #GJ� IJF��
�"���e� Null 
 �'���L 7. � IJF�ก	��I�EJ(EJ(NE�'�)�I B ^GLJ)�I 
B ��e�)�I��L��ก	��$,Jก��,�!�KE��
 �&E��(NE�'�+��&,���E&���
$�������E��I�	กก�,	)�I A �$�,	 ���I�&N�O�N&
I ��+#(EJ
(NE�'�)�I B  	�	�_#*	��ก(NE�'�OIN�,	(NE�'��$$+I$N	J#�_'ก
#
IE�',+���	  Pass !�KE Not Pass �),�ก
� �&,O�,I���,	��L��� 
�����e���L�,	 
J�ก&�,	���I�(EJ)�I B � IJ�*	&E$��e� Null 
�,E�(N	J�	ก  
 F'N��#
�#GJOIN�*	ก	�&��# E$#	ก(NE�'�#��J�$�,	 ��
 	�!&��	#	ก�'��$$(NE�'� *	!�
$&
I ��+#&	���L���I� �N	J
(GD��
D� O�,OIN��E�',#��J+�(NE�'�)�I�I�EJ I
J�
D� #GJO�,���*	&E$
+!Nก
$�'��$$(EJ�M�!	I
Jก�,	� ^GLJF'N��#
�&
DJ(NE 
���Hh	��,	 
E	#����	���e�O�OIN��Lก	�#
Iก��,�(NE�'�+��E&���$����+Im ��L
���E��I�	ก�ก��O� E	#O�, 
��
�"�&	�!�
ก��	���e�#��J(EJ
�JKLE�O(ก	���#	��	(�	�E	�� 
��	(EJ��$$J	��I��  
 #	ก�!&�ก	�����D F'N��#
�+!N��	� �+#ก
$�E&���$����
� ก�L � � � )r � �K � � �e � �� � 
 H  �K E  Return_Cheque_Dr � � � 
Return_Cheque_Cr ��KLEJ#	ก+�(
D�&E�ก	��&����(NE�'� ��
��	��&ก&,	J+���KLEJก	����J�,	(NE�'� �KE )�I A ���,	(NE�'�
��e� Yes ��� No (����L�,	(NE�'�)�I B ���,	��e� Low, Medium 
��� High  
 
&	�	J 7. �����$����$��	� 	�	�_+�ก	�#*	��ก(NE�'�(EJ���I� 

 
 
 
 
 
 
 
#	ก&	�	J��L 7. � IJ+!N�!r�_GJ��	� 	�	�_+�ก	�#*	��ก
(NE�'�(EJ���I�(EJE
�กE��"G� ID3 �$�,	�,	��	�_'ก&NEJ+�

ก	�#*	��ก!�KEก	���	ก���(Correctly Classified) ��L&�Jก
$�,	
#��J (EJ)�I A ��� B #*	��� 540 ����E��I ��� 537 ����E��I 
!�KE��I��e� 92.47% ��� 91.95% &	��*	I
$ ^GLJ��e���L�,	 
J�ก&
�,	 (����L��ก	�#
Iก��,��'���L���E��I�	ก(GD��&,�*	O���	�
_'ก&NEJ#GJ�I&L*	�J �,	��	�F�I��	I+�ก	�#*	��ก!�KEก	�
��	ก���(Incorrectly Classified) ��LO�,��L&�Jก
$�,	#��J (EJ)�I A 
��� B #*	��� 44 ����E��I ��� 40 ����E��I !�KE��I��e� 
7.53% ��� 6.85% &	��*	I
$ ����,	I
)����	���	I���KLE�
��!�,	J�,	#��J����,	��	ก���(Root Mean Squared Error) (EJ
)�I A ��� B ��,	ก
$ 0.256 ��� 0.246 &	��*	I
$ 
 #	ก#*	���(NE�'��
DJ!�I 584 ����E��I ����ก�� 
WEKA 	�	�_�*	ก	�#*	��ก(NE�'� (EJ)�I A ��,	ก
$ 584 ����
E��I ���)�I B ��,	ก
$ 577 ����E��I ^GLJ�NE�ก�,	#*	���(NE�'�
�
DJ!�I 
 
&	�	J 8. �����$����$�,	��	�#��J����,	��L#*	��ก!�KE��	ก��� 
 
 
 
 
 
 
 
 
&	�	J 9 �����$����$�,	(NE�'�#��Jก
$F�ก	���	ก���(EJ���I� 
 

 

 

 

 

 

 

 

 
#	ก�,	+�&	�	J��L 8.  	�	�_�*	O��*	���!	�,	&,	JmOIN�I�+)N
 '&��*	���I
J+�&	�	J��L 4. ��� 5. +� ,��&	�	J��L 9. ��e�ก	�
� IJF�#	กก	��*	����I�����ก�� WEKA ^GLJ�	#	ก '&�
�*	���+�&	�	J��L 5. ��KLE��#	��	F�ก	��I�EJ+�&	�	J��L 9. 
+� ,����L��e��,	����L�(Average) �$�,	 �,	 True Postitive Rate 
!�KE�,	��L+)NE"�$	�F�ก	��*	�	�IN���'��$$!�KE���I���L_'ก
�N��$ ��N�+!N�*	&E$��e�#��J(EJ)�I A ��� B ��,	ก
$ 0.925 
��� 0.931 &	��*	I
$ �,	 False Positive Rate �KE�,	��L+)NE"�$	�
F�ก	��*	�	�IN���'��$$!�KE���I���L_'ก�N��$ ��N�+!N

Measure Set A Set B 

Correctly Classified 
(No. Instances /(%)) 

540 (92.47%) 537 (91.95%) 

Incorrectly Classified 
(No. Instances /(%)) 

44 (7.53%) 40 (6.85%) 

Root Mean Squared 
Error (%) 

0.256 0.246 

 

 Set A Set B 

 Pass Not 

Pass 

Avg. Pass Not 

Pass 

Avg. 

TP 
Rate 

0.987 0.196 0.925 0.987 0.250 0.931 

FP 
Rate 

0.804 0.013 0.742 0.750 0.013 0.694 

Precisi
on 

0.935 0.563 0.906 0.941 0.611 0.916 

 

          Classified as 

 

Fact Value 

Set A Set B 

Pass Not Pass Pass Not Pass 

Pass  531 (a) 7 (b) 526 (a) 7 (b) 

Not Pass  37 (c) 9 (d) 33 (c) 11 (b) 
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�*	&E$��e���r# ก�,	��KE (NE�'���LO�,OINE�',+���	 �
D��&,
�*	&E$#	ก���I�$Eก�,	E�',+���	 �
D�(EJ)�I A ��� B 
��,	ก
$ 0.742  ��� 0.694 &	��*	I
$ ����,	 Precision �KE�,	�
I
��	��)KLE�
L�(EJ)�I A ��� B ��,	ก
$ 0.906 ��� 0.916 
&	��*	I
$ 

5. d�8� 
#	กF�ก	��I�EJ �����$����$ก	��$,Jก��,�!�KEก	���
 �&E��
�,	(EJ(NE�'�+��E&���$����!�GLJm IN��ก	��$,Jก��,���L�&ก&,	J
ก
�+�)�I(NE�'��I�EJ 2 )�I �KE )�I A ��� )�I B IN����"�ก	�
ก*	!�I�JKLE�O(ก	��$,J),�J+��
กH����L�&ก&,	Jก
� ��KLE�� '#��
�,	�'��$$ก	�#
Iก	�(NE�'�+��
กH��I
Jก�,	�#���F��,	&,E
��	���,��*	+�ก	�#*	��ก(NE�'�!�KEO�, �I��*	ก	��I�EJ���
�����$����$F�ก	��I�EJIN�� 2 E
�กE��"G� OIN�ก, Naïve Bayes 
Simple ��� ID3 F���	กs�,	  

+�ก	�ก�����L��ก	��$,Jก��,�(NE�'�!�KE��
 �&E��
(NE�'�EEก��e�!�	�ก��,�!�KE!�	���
 �&E�� +���L��D!�	�_GJ)�I
�I�EJ i)�I Be #�),�����L���	� 	�	�_+�ก	�#*	��ก(NE�'�
(EJE
�กE�G"G� Naïve Bayes Simple �&,�'��$$ก	��$,Jก��,�
!�KE��
 �&E��+��
กH��I
Jก�,	� O�,�!�	� *	!�
$�*	O�+)Nก
$
ก	�!	�'��$$��KLE �N	J���I�IN��E
�กE��"G� ID3 ��KLEJ#	ก 
ID3 ��(NE#*	ก
IIN	���	� 	�	�_+�ก	�#*	��ก(NE�'���L����	�
^
$^NE� �*	+!NO�, 	�	�_#*	��ก(NE�'�OINI���,	��L���  

 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 
 
�'���L 8. �����$����$�����N��,	I
)���
I��	���,��*	+�ก	�#*	��ก��!�,	J
���I���LOIN#	กE
�กE��"G� Naïve Bayes Simple ��� ID3 (EJ)�I(NE�'� A 
��� B 

 
#	กก�	q+��'���L 8. �$�,	E
�กE��"G� Naïve Bayes 

Simple  	�	�_#*	��ก(NE�'��
DJ )�I A ��� )�I B OIN�
DJ!�I 
�KE 584 ����E��I ��N�,	#*	���ก	�#*	��ก#��&ก&,	Jก
�กr&	� 

�&, *	!�
$E
�กE��"G� ID3  	�	�_#*	��ก(NE�'�OIN�
DJ!�I
���	�(NE�'�)�I A +�(����L )�I B #*	��กOIN����J �KE 577 ����
E��I��,	�
D�  

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
�'���L 9. �����$����$�����N��,	I
)���
I��	� 	�	�_+�ก	�#*	��ก��	 
��!�,	J���I���LOIN#	กE
�กE��"G� Naïve Bayes Simple ��� ID3 (EJ)�I

(NE�'� A ��� B 
 

 #	กก�	q+��'���L 9. � IJ+!N�!r��,	ก	��$,Jก��,�
(NE�'�!�KE��
 �&E��(NE�'�EEก��e�!�	�ก��,�!�KE!�	���
 
�&E�� #��*	+!N�,	��	� 	�	�_+�ก	�#*	��ก��	 ��e�O�
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